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RESUMO

SANTOS, Fransuellen Paulind).Sc., Universidade Federal de Vicosa, dezembro de 2018.
Determinantes da evasao nos cursos de licenciatura da Universidade Federal de Vigcosa
Orientador: Francisco Carlos da Cunha Cassuce. Coorientadora: Alvanize Valente Fernandes
Ferenc.

Este trabalho analisa a influéncia das variaveis relacionadas ao aluno, aos cursos e ao tempo,
na decisao de permanecer ou evadir nos cursos de licenciaturas da Universidade Federal de
Vicosa entre os anos de 2010 a 2016. Atraves da modelo empirico Logit multinivel, a andlise
foi feita por meio de duas estimacdes: evasdo no primeiro ano e evasao a partir do primeiro
ano. Como resultados, foram observados que as variaveis que mais impactam na
probabilidade de evas&o durante o primeiro ano sdo os rendimentos académicos, receber
auxilio, a participacdo em pesquisa, cota na modaliddden8idatos que cursaram 0 ensino
médio integralmente em escolas publicas brasileiras, autodeclarados pretos, pardos ou
indigenas, independente da renda familiar), estoque de capital humano e crise econémica
Além destas as variaveis, as de experiéncia docente e qualificacdo do docente também foram
estatisticamente significativas. Para a segunda estimativa, as variaveis de curso deixaram de
ser significativas, assim o0 como a de cota, enquanto as variaveis que indicam se o aluno
pretende trabalhar, se frequentou cursinho e se a mae possui ensino fundamental e médio
passam a influenciar essa decisdo. Percebe-se que o maior efeito sobre o abandono decorre dt
rendimento e também da questdo da assisténcia ao aluno, seja por meio de moradia e
alimentacéo ou por bolsas de pesquisa. Portanto, para a reducdo das taxas de abandono seri
interessante uma maior interacdo da universidade com o aluno, como forma de melhorar o

comprometimento do discente com o objetivo de conclusao do curso.



ABSTRACT

SANTOS, Fransuellen Paulind).Sc., Universidade Federal de Vigosa, December, 2018.
Determinants of evasion in undergraduate courses of the Universidade Federal de
Vigosa. Advisor: Francisco Carlos da Cunha Cassuce. Co-advisor: Alvanize Valente
Fernandes Ferenc.

This paper analyzes the influence of the variables related to the student, to the courses and to
the time, in the decision to remain or evade in the undergraduate courses of the Federal
University of Vicosa between the years 2010 to 2016. Through the multilevel Logit empirical
model, the analysis was made by means of two estimates: first-year evasion and evasion from
the first year. As results, it was observed that the variables that most impact on the probability
of avoidance during the first year are the academic performance, receive aid, participation in
research, quota in modality 3 (candidates who attended high school in Brazilian public
sclools, self-declared blacks, pardos or indigenous people, regardless of family income),
stock of human capital and economic crisis. In addition to these variables, teacher experience
and teacher qualification were also statistically significant. For the second estimate, the course
variables are no longer significant, as is the quota, while the variables that indicate if the
student intends to work, if he attended a course and if the mother has a primary and secondary
education, they influence this decision. It can be seen that the greatest effect on drop-out
results from academic performance and also from the question of student assistance, whether
through housing and food or through research grants. Therefore, to reduce the dropout rates, it
would be interesting to have a better interaction between the university and the student, as a
way to improve the student's commitment to the objective of completing the course.

vi



1 CONSIDERACOES INICIAIS

O acesso a educacgédo € fundamental, podendo ser visto como um direito da pessoa de
existir com dignidade e de exercer sua cidadania por meio do conhecimento e do
desenvolvimento do seu potencial. O ensino superior possui uma importancia significativa na
medida em que a sociedade se desenvolve e demanda uma maior competéncia cientifica e
técnica, sendo visualizada como fator essencial para a insercéo dos individuos no mercado de
trabalho (BARBOSA, 2013).

No Brasil, a educacdo superior passou por significativas modificacdes durante as
tltimas décadas, principalmente a partir do ano de 2001, em que as acdes governamentais
focaram na expansdo e na interiorizacdo (criacdo de novas instituicbes fora das areas
metropolitanas) do acesso ao ensino. Programas como o de Reestruturacdo e Expanséo das
Universidades Federais (Reuni), bem como o surgimento da Lei n°® 12.711, sancionada em
agosto de 2012, conhecida como Lei de Cotas, sdo exemplos de politicas que visaram
expandir 0 acesso ao ensino superior brasileiro ao longo desses anos (ZAGO et al., 2015).

O Reuni, teve como objetivo promover a expansao e reestruturacdo das universidades
federais, na perspectiva de uma educacao superior inclusiva e da reducdo das desigualdades
regionais. Apresentando como meta global a elevacdo gradual da taxa de conclusdo média dos
cursos de graduacédo preseis;iao final de cinco anos, a contar do inicio de cada plano das
Universidades Federais (DECRETO N° 6.096/2007).

No Reuni, as instituicbes se comprometiam, junto ao MEC, a cumprir varias metas
como melhoria de indices de aprovag¢do, mais cursos noturnos e cursos de licenciatura, dado
que a liberacdo de recursos para as instituicbes publicas estaria vinculada ao cumprimento
desse acordo, induzindo as universidades a participarem do Reuni elaborando o seu plano de
metas.

Tais metas estavam ligadas a solucédo de alguns aspectos problematicos da estrutura
das instituicdes, como por exemplo: turmas com reduzido numero de estudantes em
componentes curriculares, cuja natureza ndo requer essa baixa relacdo professor/aluno,
predominando o padrdo da formacdo em pequenos grupos; espacos fisicos das unidades
universitarias registram, ndo raramente, consideravel ociosidade no periodo noturno; indices
de evasédo de estudantes nos cursos de graduacao atingem, em alguns casos, niveis alarmante

O Reuni foi um dos maiores planos de expansdo, das 54 universidades federais
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existentes no pais, 53 aderiram ao programa em 2007. A Universidade Federal de Vicosa
(UFV) foi uma das que aderiu ao programa. Essa expansédo aisewpliacdo das vagas e

uma consequente massificacdo do sistema, isto €, conforme aponta Cardoso et al. (2014), a
universidade massificada € aquela em que todas as classes sociais possuem acesso. Entretant
Zago et al. (2015), Fritsch (2018)Schmitt (2014) apontam que ndo existe a garantia de
permanéncia e de conclusdo dos estudantes no sistema, pois 0 simples acesso ndo garante
permanéncia gerando, em muitos casos, a evasao.

Dessa maneira, a evasdo no ensino superior pode ser definida, de modo geral, como
sendo “a saida definitiva do aluno de seu curso de origem, sem conclui2lgBRASIL, p. 15,

1996). Visto que esse ainda é um fendmeno frequente em grande parte das universidades
brasileiras, a evasao vem sendo o objeto de pesquisa de diversos estudos e seus determinante
sao fortemente discutidos. De acordo com Silva (2009), o aumento no nimero de vagas ainda
nao foi suficiente para atender a demanda e por outro lado também néo reduziu o nimero de
vagas ociosas que, em grande parte, sao resultados da evasao. Portanto, a ampliacado deveri
ter sido acompanlda de condi¢des de “permanéncia sustentavel”, a fim de garantir boas
condicbes de estudo (SOBRINHO, 2010). Conforme Lima e Machado (2014), com a
implementacdo do Reuni a ocorréncia do fendbmeno do abandono,que ja fazia parte das
estatisticas do ensino superior, passa a necessitar de uma maior atencao.

Um ponto importante nesse processo de expansao foi a ampliagdo das vagas nos
cursos de licenciatura. A principal diferenca entre os cursos de licenciatura e os de
Bacharelado é que o primeiro enfatiza a formacéo de professores para atuarem na educacao
basica (infantil, ensino fundamental e médio) como educador e dominio dos conteudos, de
forma a garantir a melhoria da escola publica (GOMES, 1998). Enquanto isso, 0s cursos de
Bacharelado excluem de sua formacado a possibilidade de atuar na educacéo basica, visando &
capacitacao do estudante/profissional para o0 mercado de trabalho (STEINHILBER, 2006).

A formacado do professor € um fator indispensével e capaz de influenciar a qualidade
do ensino, logo estes profissionais sdo 0s primeiros e maiores responsaveis pela boa conducac
da trajetéria de formacédo do capital humano, ou seja, a atividade docente pode ser
compreendida como uma acao mediadora entre o individuo e a formacédo do conhecimento
(RABELO et al., 2011). Conforme aponta Demo (1992), o professor torna-se o formador da
capacidade de desenvolvimento na sociedade e na economia, pois assume posicao de

estratégia crucial de desenvolvimento (SPINELLI, 2015). Apesar disso, ndo séo profissionais
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gue recebem muitos méritos (salariais e reconhecimento profissional) por exercitarem suas
funcdes e isto justifica, em parte, a baixa demanda pelos cursos de licenciatura e a elevada
taxa de abandono observada no Brasil (CASTANHO; CASTANHO, 1996; RABELO et al.,
2011).

Conforme explica Louzano et al. (2010), o Brasil tem sérios problemas para selecionar
e contratar bons professores, principalmente na rede publica, devido ao baixo status social da
carreira e aos poucos incentivos financeiros para a formacdo dos professores. Os autores
afirmam que as disparidades salariais entres estes profissionais da rede publica e as demais
redes reduziram ao longo dos anos. Entretanto, os professores com nivel superior recebem,
em meédia, salarios mais baixos do que outros profissionais, tanto no setor publicoocomo n
privado. Desta forma, Ruiz et al. (2007) salientam que a baixa remuneragao do professor leva
0S jovens a ingressarem cada vez menos nos cursos de licenciatura provocando a escassez d
professores. Esse poderia ser considerado um dos fatores responsaveis pela dificuldade de
melhoria da qualidade de ensino.

Mesmo considerando a importancia da formagao docente, alguns estudos apontam que
no Brasil os cursos superiores de licenciatura seriam 0s que apresentam maiores indices de
evasao e de nao conclusao. Queiroz (2002), Alkimin et al. (2013) e Souza et al. (2015) sao
alguns dos trabalhos que corroboram essa idéia. Sendo que, a evasdao nas universidades
brasileiras ocorre por diversos fatores, que vao desde as repeténcias sucessivas nos primeiros
anos, até a falta de recursos para os alunos se manterem (RUIZ et al., 2007).

Percebe-se que a evasdo nos cursos superiores de licenciatura no Brasil conduziria a
dois resultados, a saber: 0 excesso de demanda por pessoal docente qualificado; e a
deficiéncia na formacédo de capital humano, tdo importante para o0 crescimento e
desenvolvimento econdmico. Sobre o primeiro fendmeno, Mazzetto et al. (2002) e Lima e
Machado (2014) verificaram que a escassez de oferta de professores qualificados, téo
necessarios para suprir a demanda existente no mercado de trabalho, acaba agravando &

situacao da qualidade da educacdo bésica brasileira.

1.1Problema e sua importancia

A Universidade Federal de Vigosa € uma universidade publica, logo pode-se afirmar

que a manutencdo da matricula-vinculo ndo gera custo para o estudante, entretanto, para a
3



instituicdo e, consequentemente para os contribuintes, esses gastos sdo elevados, tornando-s:
importante compreender as causas da evasao no intuito de minimizar esse problema.

Cabe enfatizar que a UFV possui um programa,em fase de estruturagcao,voltado para a
integragdo dos alunos no ensino superior visando a redugcdo da evasao nos anos iniciais,
conhecido como Primeiro Ano. Ademais, existem diversos progtaragies voltados para
0s cursos de licenciatura. Alguns deles sao:

a) Programa Institucional de Bolsas de Iniciacdo a Docéncia (PIBID): visa o
aperfeicoamento e valorizacdo da formacao de professores para a educacédo basica, por
meio de bolsas concedidas aos alunos de licenciatura que participam de projetos de
iniciacdo a docéncia. O programa é desenvolvido por Instituicbes de Educacéo
Superior (IES), em parceria com escolas de educacado basica da rede publica de ensino.

b) Coordenacdo Geral das Licenciaturas: propde analisar e acompanhar as politicas de
educacdo voltadas para a formacdo de professores da UFV, visando atender as
diretrizes curriculares nacionais, definidas para a educacédo basica, tendo como
referéncia os parametros curriculares nacionais.

c) Programa de Consolidacdo das Licenciaturas (PRODOCENCIA): objetiva o
estabelecimento de outras relacfes com os trabalhos que acontecem de maneira ainda
isolada no interior dos cursos. Como também revitalizar as discussfes e acfes ja
realizadas pelo Forum das Licenciaturas, buscando uma nova compreensao
multidisciplinar na concepcao do ser/fazer docente.

d) Estagios Supervisionados dos cursos de Licenciatura: tem a finalidade de inserir o
estagiario em situagbes concretas do exercicio profissional, no ambito da
unidade/instituicdo de natureza publica e/ou privada, mediante acGes de carater
educacional.

Todavia, assim como em outras instituicbes, mesmo com estas iniciativas da
instituicdo para a permanéncia dos alunos, alguns cursos possuem elevadas taxas, de evasac

como pode-se observar no Grafico 1.

! para maiores informagdes sobre os programas de incentivo ao ensino e a pesquisa voltados para as licenciaturas
pode-se acessar o site da Pré-Reitoria de Ensino, disponivel em: http://www.pre.ufv.br/
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Gréfico 1 - Taxa de evasédo média entre os cursos de graduacdo da UFV entre 2010 e 2016
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2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016
E Bacharelado 33,19% 34,31% 41,89% 39,46% 37,31% 28,87% 12,38%
ELicenciatura 41,11% 47,61% 53,09% 46,57% 47,05% 32,22% 20,74%
u Total 35,55% 38,26% 45,22% 41,57% 40,21% 29,86% 14,87%

Fonte: Elaboracéo prorpia a partir dos dados disponibilizados pela Pré-Reitorias de Ensino e de Pesquisa da
Universidade Federal de Vigosa.

Nota: As taxas de evasdo foram disponibilizadas pela instituicio e nestes dados 0s cursos que possuem
licenciatura e bacharelado estdo considerados conjuntamente, por exemplo, o curso de quimica tem alunos do
bacharelado e da licenciatura, visto que os dados disponiveis ndo classificam cursos separadamente. Cabe
destacar que durante a andlise de resultadosd@si-dados no formato desagregado, especificamente para as
licenciaturas.

No Grafico 1 notaseque os cursos de licenciatura, na média, possuem taxas de evaséo
mais elevadas do que os de bacharelado ao longo dos anos. O ano que apresentou em amba
as modalidades a maior porcentagem de abandono foi o de 2012, logo em seguida pode-se
observar que as taxas foram decaindo, principalmente entre 2015 e 2016. Cabe destacar que
no ano de 2012, foi aprovada a Lei de Cotas gerando criticas sobre as a¢fes afirmativas dado
0 possivel aumento da evasdo de discentes que ingressaram por meio do sistema de cotas
afetando as instituicbes de ensino supe(ELLOSO, 2009). Porém, conforme aponta
Campos et al. (2016), deve-se ter cautela quanto a essa afirmacdo, pois o abandono na
graduacgéo associa-se fortemente a perdas sociais, académicas e econdmicas, o que afeta tod
a sociedade,direta ou indiretamente. Graficamente n&do se verificou um aumento destas taxas
de evasdo, com destaque para o ano de 2016, todos 0s cursos apresentaram taxas
significativamente menores quando relacionadas aos outros anos.

Ao levar em conta a importancia da formagao docente e sua estreita relagdo com a
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evasao nos cursos de licenciatura torna-se fundamental o questionamento sobre os
determinantes dessa evasao. Fatores como deficiéncia académica acumulada no periodo pré-
universidade, desestruturagao familiar, fragilidade financeira, desconhecimento dos cursos de
graduacdo (somado ao aumento da facilidade de ingressar em alguns cursos), a grade
curricular nos anos iniciais dos cursos de ensino superior e a expectativa de ganhos
financeiros diante dos investimentos feitos nos anos de universidade s&o alguns dos
argumentos a serem avaliados na tentativa de diagnosticar as causas da evaséo (SAMPAIO et
al., 2011; BARBOSA, 2013; GAIOSO, 2005; ADACHI, 2009; VELOSO; ALMEIDA, 2002;
SALES JUNIOR, 2013).

Alguns trabalhos avaliaram os principais determinantes da evas&o no ensino superior,
no Brasil e no exterior. Gisi (2006) indica que a fragilidade financeira seria um fator
preponderante para a evasao dos estudantes. Além disso, a autora explica sobre a dificuldade
quanto a acumulacdo de capital cultural, dado que o mesmo é adquirido ao longo de sua
trajetéria de vida e da carreira académica, mas a partir do momento em que é adquirido ele
nao pode ser transmitido instantaneamente.

Segundo Bourdieu (1979), a sociedade é o espaco em que todos desejam preservar e
melhorar a sua posicao e para isso utdieas recursos que procedem da posicao social. O
autor aponta que na escola o que prevalece é o capital cultural, isto €, um conjunto de
conhecimentos e relacdes estabelecidas com a cultura e Bngudeymodo que, quem tem
mais deste capital pode desenvolver de maneira mais efiasstratégias para melhorar a
posicdo na escola. Neste contexto, o rendimento escolar depende do capital cultural passado
pela familia.

Sampaio et al. (2011) analisaram a evasdo nos cursos da Universidade Federal de
Pernambuco focando nos anos de 2003 e, 28glicam que existem duas causas que Sao
inter-relacionadas e influenciam na decisdo de evadir: a primeira, € a falta de interesse que
pode estar vinculada a auséncia de expectativa de ganhos futuros com o aumento da
escolaridade e da obtencdo de diploma. Isso pode ainda ser refor¢cado pela falta de orientacao
dos pais e de uma renda elevada. O segundo caso € a impossibilidade de continuar os estudos
portanto a renda baixa contribui para que o estudante abandone o curso e opte pelo mercado
de trabalho.

Reforcando essa ideia, Konarzewski et al. (2001) e Veloso e Almeida (2002) indicam

que o fato das licenciaturas ndo possuirem tamanha notoriedade social faz com que haja uma
6



procura menor nos vestibulares, assim como contribui para o aumento de problemas
relacionados a permanéncia do aluno. Ademais, Lima e Machado (2014) destacam que 0s
cursos de licenciatura apresentam um numero elevado de alunos pertencentes a estratos
socioecondmicos menos favorecidos, consequentemente, em alguns casos a educagao superio
nao representara uma ascensao econdmica tao expressiva, levando a decisdo de abandono d
curso.

Silva Filho et al. (2007) argumentam que a importancia de fatores financeiros é
supervalorizada quando se trata de evasdo nesse grau de ensino. Para esses autores, ¢
caracteristicas de ordem académica e as expectativas que o aluno tem em relacdo ao curso ot
a instituicdo sao de grande importancia para a compreensao deste fenbmeno, pois estes poden
incentivar ou ndo o interesse pela conclusao do curso.

Outros determinantes da evasdo no ensino superior foram apontados por Ataide et al.
(2007), Adachi (2009) e Nascimento e Brasiel (2014). De maneira geral, os autores indicam
gue o desconhecimento a respeito dos cursos de graduacdo somado a maior facilidade de
ingressar no ensino superior atuariam como determinantes de evasao. Nesse sentido, Sparta ¢
Gomes (2005) e Borges Junior e Souza (2007) apontam a decepcdo com o curso escolhido,
tanto no que se refere a expectativa de ganhos futuros quanto de atividades praticadas no
oficio da profissdo, proveniente do desconhecimento anterior ao ingresso na Universidade
como fator importante na definicdo da permanéncia.

Coulon (2012) aponta que o primeiro ano de universidade é um periodo critiam, pois
aluno recém-saido do ensino médio deve aprender a ser um estudante de graduacéo e aquele
gue ndo conseguem se adaptar rapidamente a este novo ambiente tendem ao fracasso. Iss
ocorre quando ha uma grande exigéncia dos professores. Deste modo, se 0s estudantes na
contam com ferramentas de apoio durante essa etapa, ndo conseguirdo prosseguir.

Paivandi (2012) explica que durante o ensino basico alguns alunos tendem a adotar
uma abordagem de aprendizado fundamentado na memorizagdo ou em acumular 0 necessaric
para que obtenham sucesso em exames. Enquanto isso, na universidadse egpera-
processo de aprendizado se dé de forma diferente, isto €, deve ter um espirito critico e
desenvolvimento mais personalizado (mais exploratério). Portanto, algumas exigéncias da
universidade podem implicar em algumas coisas inesperadas, como a evasao, Vvisto que 0s
estudantes independentes dos resultados obtidos possuem formas diferentes de investir em

uma tarefa académica.



O desempenho académico dos discentes nas primeiras disciplinas da grade curricular
seria outro fator responsavel pelos elevados indices de evaséo. Veloso e Almeida (2002) e
Gisi (2006) argumentam que quando os rendimentos iniciais sao baixos os alunos se sentem
desmotivados, levando-os a evadir. Essa ideia € compartilhada por Peixoto et al. (1999), ao
analisar a tematica para a Universidade Federal de Minas Gerais (UFMG), entre 1990 a 1999.

Biazus (2004) salienta que verificar e levantar as causas motivadoras da evaséao se faz
necessario no sentido de minimizar o nimero dos académicos que abandonam 0s seus cursos
De acordo com o autor, isso poderia incentivar uma avaliacdo constante e, em especial, nas
suas inter-relacbes com a comunidade, buscando a qualidade do ensino-aprendizagem e da
sua responsabilidade com a sociedade de forma a otimizar os investimentos empreendidos.

Portanto, percebe-se diante desses argumentos que a evasdo no ensino superior e,
principalmente, nos cursos de licenciatura € um dos relevantes problemas na area da educacac
no Brasil, e que possui impacto para as instituicdes, para o aluno e para a sociedade. Espera-
se, com este trabalho, contribuir com a literatura na area e definir o perfil dos alunos que
possuem maior probabilidade de evasédo nas licenciaturas da UFV, explorando as variaveis
gue impactam nas chances de abandono nesses cursos.

Ante ao exposto, o presente trabalho busca compreender melhor essa realidade que
ainda é limitada na literatura nacional, mas que possui extrema relevancia para o
desenvolvimento do pais e para a comunidade académica brasileira. Dessa maneira, este
estudo procura responder a seguinte questdo: Quais sdo os fatores que determinam a
probabilidade de evasdo dos alunos nos cursos de licenciatura da Universidade Federal de
Vigcosa e qual o perfil desse aluno? Uma vez que os fatores associados a evasdo ou a
permanéncia sao diversos e visto a expansdo de acesso que Ocorreu Nno ensino superior
brasileiro. Esse objeto se justifica pela intencionalidade de propor questionamentos e construir
quadros de referéncia sobre a evasado para uma reflexdo acerca deste problema, neste novc

contexto de expanséo do ensino superior.

1.2 Objetivos
1.2.1 Objetivo Geral

Analisar os determinantes que impactam na probabilidade de evasdo discente nos
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cursos de licenciatura da Universidade Federal de Vigosa no periodo de 2010 a 2016.

1.2.2 Objetivos Especificos

o Identificar o perfil dos alunos da UFV que abandonam os cursos de licenciatura;

o Verificar a relagéo entre as acdes e programas de apoio a estes cursos e 0 seu efeito na

reducdo da evasédo durante esses anos.



2 PRINCIPAIS MODELOS EXPLICATIVOS DE EVASAO

O processo de interrupgdo dos estudos de um estudante que ingressa no ensino
superior pode ser avaliado de diversas formas. O estudo sobre a evasdo possui algumas teoria:
com focos distintos, mas sempre partindo da relacdo entre estudantes e instituicdo, além da
analise das caracteristicas que levam ao rompimento dessa relacdo. Conforme apresentado &
seguir, alguns autes como Tinto (1975) e Bean (1980), elaboraram seus modelos com o
intuito de explicar o processo que leva o estudante a abandonar o curso de graduacdo. As
subsec¢des seguintes apresentam outros estudos como o de Cabrera et &l dElSR&za et
al. (2005) que levaram em consideracao as diversas caracteristicas do estudante, da instituicao
e das relagcbes entre ambos, buscando determinar indicadores para prever a ocorréncia do

abandono.

2.1 O modelo tedrico-conceitual de Tinto

Ao realizar uma ligagdo da Teoria do suicidio de Durkheim com o fenbmeno da
evasao no ensino superior, Tinto (1975) desenvolveu um modelo tedrico-conceitual para
explicar e prever os determinantes da permanéncia na educacao superior nos Estados Unidos.
O ponto central da ideia de Durkheim é mostrar que quando o individuo participa da rede
social em que esta inserido e existe aproximacdo moral suficiente, a chance de ocorrer o
suicidio € reduzida. O modelo interacional de Tinto (1975; 1997), tendo como base essa ideia,
enfatiza que a principal causa do abandono ocorre pela falta de interagcdo entre aluno e a
faculdade. Considera a faculdade como um sistema que corresponde a uma sociedade,
enguanto a evasao no ensino superior € vista de maneira analoga ao suicidio. Assim, as
guestdes que afetam a evasédo na educacéao superior seriam semelhantes aguelas observadas
analise do suicidio na esfera social (ADACHI, 2009). O modelo exposto na Figura 1 € uma
versdo derivada do original apresentado por Tinto (1997) e incorpora todas as criticas que

foram propostas ao longo dos anos.
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Tempo (T)——

Figura 1 - Modelo que relaciona salas de aula, aprendizagem e permanéncia
Fonte: Tinto, 1997, p. 615.

Neste modelo verifica-se, na coluna 1, que 0 sujeito possui uma variedade de
caracteristicas pessoais existentes antes do ingresso na faculdade (sexo, etnia e habilidade:
especificas), experiéncias pré-universitarias (desempenho académico, talentos académicos e
social) e antecedente familiar (atributos s&atus social, expectativas e valores) que
influenciam direta ou indiretamente as metas de conclusdo do curso e os compromissos do
estudante para consigo mesmo e com a instituicdo (TINTO, 1975). Portanto, a falta de
interacdo no meio universitario ou também a auséncia dos valores familiares levaria a uma
falta de integracdo do aluno no sistema social académico, de tal forma que as chances de
evasao e a escolha por atividades alternativas aumentariam (ADACHI, 2009).

A familia do aluno detém forte relevancia neste modelo, no sentido de que &em um
relacdo direta com a deciséo de evaséo do individuo no ensino superior. Mas, Tinto (1975,
1997) destaca que o efeito isolado da renda familiar, por exemplo, sobre a evasédo é bem
menor do que quando se considera outros fatores associados a familia, como é o caso do grau

de expectativa dos pais que influencia a expectativa e o desempenho do aluno e,
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consequentemente, a permanéncia. Nesta perspectiva, o estudo de Sales Junior (2013)
demonstrou que a renda familiar possui fraca associacdo com a evasao. Enquanto isso, Adachi
(2009) ao analisar a evasao para a Universidade Federal de Minas Gerais, apontou que devido
as desigualdades existentes na sociedade brasileira muitos alunos encontram fortes

dificuldades durante os primeiros periodos dos cursos - nos quais se concentram 0s maiores
indices de reprovacédo - o que desestimula os individuos e incentiva a evasdo, demonstrando a
Importancia que teriam os fatores socioecondmicos e econémicos NO Processo.

Dentro das caracteristicas do estudante no pré-ingresso estdo as habilidades e
escolaridade anteriores, que séo tao indispensaveis quanto a familia, na visdo de Tinto (1975,
1997), pois determinam o desempenho académico e a0 mesmo tempo se relacionam com a
permanéncia no ensino superior. No modelo de sala de aula, aprendizagem e permanéncia, de
Tinto (1997), a relagéo entre a escolaridade anterior e 0 compromisso com o0s objetivos e com
a instituicdo influenciam a decisdo de permanéncia ou evasdo do estudante. Este fato é
apresentado por Veloso e Almeida (2002) ao analisarem as causas da evasao para a
Universidade Federal do Mato Grosso. Constatam que o baixo nivel de conhecimentos
adquiridos no ensino basico estaria afetando positivamente a evasdo. Do mesmo modo, Sales
Junior (2013) testa essa hipotese e aponta que quando o individuo estuda o ensino
fundamental em uma escola particular suas chances de evasao sdo reduzidas e se 0 mesmo S
verifica durante o ensino médio a reducao € ainda mais acentuada. Além disso, o autor explica
que quando o aluno frequentou algum curso preparatdrio tem probabilidade ainda menor de
abandonar o curso quando comparados aos anteriores.

A interagdo entre 0 compromisso com a universidade e com o seu objetivo de concluir
um curso é que determina se o aluno decidird abandonar a instituicdo, pois no decorrer do
tempo tais questbes tendem a afetar as integracbes (académica e social). Com relacdo ao
compromisso com a concluséo da graduacéao, Tinto (1975, 1997) explica que quando outras
condicbes estdo garantidas aqueles que conseguem antecipar seus objetivos tendem a
permanecer na universidade. Adachi (2009) corrobora esta ideia explicando que a
probabilidade de permanéncia de um aluno que pretende cursar uma pos-graduacéo
futuramente € significativamente maior do que os demais, visto que possuem maiores
expectativas. O compromisso com a instituicdo possui forte influéncia sobre a forma como
ocorre as integragcdes académica e social, portanto, afeta a op¢cao pela permanéncia, bem comc

uma possivel deciséo de transferéncia.
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A assisténcia estudantil, de acordo com Sales Junior (2013), € uma forma de
consolidar o compromisso do discente com a instituicdo e com o objetivo de concluir o curso,
como também tende a contribuir para a decisdo de permanéncia do aluno. Da mesma forma, o
autor expde a questdo da pesquisa, a qual aumenta a interacdo, além de, selecionar aquele
estudantes cujo desempenho académico seja considerado satisfatorio. Na concepcao tedrica de
Tinto (1975), o desempenho académico é um fator fundamental na decisdo do aluno
permanecer no curso, sendo este visto como uma recompensa que retroalimenta a motivacao
do mesmo em continuar. Os resultados encontrados por Sales Junior et al (2015) demonstram
gue o aluno cujo coeficiente de rendimento académico € baixo ou que tenha um alto indice de
reprovacoes tende a ter um aumento consideravel nas chances de evasao, reforcando a teoric
de Tinto (1975).

Os compromissos externos também tendem a afetar a decisédo de evadir/permanecer,
sugerindo que tais compromissos (manutencéo da familia, obrigacdes de trabalho, etc.) podem
impedir a continuidade dos estudos do discente (TINTO, 1997). Assim, em seu estudo, Sales
Junior (2013) demonstra que o fato de o estudante ter que trabalhar para ajudar a familia € um
forte determinante na decisdo de evadir, pois 0 mesmo tem que dispender boa parte do seu
tempo em uma atividade ndo académica, comprovando o impacto destas atividades externas
sobre a escolha do individuo.

A sala de aula ganha centralidade no modelo de Tinto (1997) como sendo um espaco
de aprendizagem e de interacdes sociais (entre aluno e professores). O autor aponta que este
um local fundamental, principalmente para aqueles estudantes que trabalham durante a
graduacdo ou para agueles que estdo na universidade apenas nos horarios de aula, visto que &
classes auxiliam no envolvimento académico e social deste estudante e, geralmente, estas
relacbes se estendem para fora dos limites fisicos da universidade. Adachi (2009)
complementa afirmando que os lacos do estudante com a comunidade académica e social da
universidade surgem da experiéncia adquirida em sala de aula.

De acordo com o modelo de Tinto (1975, 1997), as experiéncias do estudante no
sistema institucional tendem a modificar substancialmente o objetivo de concluséo e o
compromisso com a universidade, o que dependendo do impacto destas mudancas o aluno
pode optar por evadir ou pela permanéncia. O despreparo das instituicbes do ensino superior
no Brasil também €& apontado, por Veloso e Almeida (2002), como uma das causas para o

aumento da evasdo nas universidades. Ao ignorar a heterogeneidade dos estudantes
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ingressantes as instituicbes ndo estariam contribuindo para a reducédo da evasdo. Um exemplo
seria a auséncia de uma andlise das disciplinas ofertadas nos dois primeiros semestres do
curso, em que os estudantes ingressariam despreparados para cursar determinadas disciplina
e isto levaria a elevacao da evasao.

Neste modelo, a integracdo académica e social sdo elementos necessarios para a
permanéncia ou evasao do aluno [coluna (4) da Figura 1]. Apesar de parecerem componentes
separados, sdo na realidade fortemente dependentes um do cAteré&micadiz respeito a
quéo integrado ao ambiente da universidade o aluno se considera, incluindo a percepcao sobre
o desempenho académico e autoestima relacionada a este rendim8atoalfefere-se ao
sentimento de bem-estar no ambiente universitario e ao sentir-se parte do grupo. Um exemplo
destes casos € a participacdo em atividades extracurriculares que permite ao aluno uma maior
ligagéo ao sistema social e académico.

A interacdo entre o sistema académico da instituicdo com seus alunos durante o
periodo que o estudante permanece na faculdade, de acordo com Tinto (1975), pode ser
mensurada em termos de notas/conceitos e desempenho intelectual, assim, enseambos,
verifica elementos estruturais e normativos. Entretanto, as notas possuem um impacto mais
direto sobre a incidéncia de alguns padrdes explicitos do sistema académico, enquanto o
desempenho intelectual volta-se para a identificacdo pessoal com as normas do sistema.

Ao analisar a evasédo, o nivel de satisfacdo e as intencdes de lealdade por parte do
estudante, Oliveira (2004) evidencia que muitos alunos abandonam o curso por causa da
insatisfacdo com o mesmo, sendo necessario maior interacdo entre instituicdo e aluno para
qgue o nivel de abandono reduza. A autora explica que com o aumento do numero de
universidades, a possibilidade de o estudante recorrer a novos cursos e universidades se eleva
Assim, é necessario maior engajamento por parte dos dirigentes para aumentar o nivel de
satisfacdo do discente.

A qualidade do esfor¢o estudantil e as interagbes em sala de aula, conjuntamente,
possuem impactos na aprendizagem e, principalmente, sobre a permanéncia no ensino
superior, visto que as interacdes em sala de aula reforcam os objetivos do aluno e, portanto,
favorece a continuidade dos estudos. Logo, a evasao no ensino superior seria um problema do
aluno e de suas expectativas em relacdo a formacdao.

No caso do Brasil, alguns trabalhos (MERCURI et al., 1995; BARDAGI, 2007)

apontam que devem ser acrescentados a esta teoria outros fatores que afetam a evaséo, dado
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formato do ensino brasileiro, tanto em questdes como o ingresso na universidade ou também
o momento da escolha da profissdo. Desta forma, a proxima sessao retrata o que estes estudo:

indicam como importantes determinantes de evasdo no ensino superior brasileiro.

2.2 Aperfeicoamentos do modelo tedrico de Tinto para o caso brasileiro

O modelo de Tinto é a teoria explicativa mais utilizada, revisada, testada e criticada na
literatura sobre evasdo no ensino superior (BRAXTON; HIRSCHY, 2005). Tinto (1975,
1997) salienta que o compromisso com a instituicdo e com o objetivo de conclusdo da
graduacéo sao fortes indicadores de permanéncia ou saida no curso.

No ambito nacional, alguns autores (MERCURI et al.,, 1995; BARDAGI, 2007)
explicam que uma nova medida deve ser acrescentada ao modelo - o compromisso com 0
Curso -, pois apresenta maior significancia para explicar a permanéncia do que 0 compromisso
com a instituicAo e com o objetivo de se graduar. Para os autores, este fator envolve o
sentimento de seguranca profissional (oportunidades nesse mercado de trabalho) e segurancgs
em relacdo a escolha. Logo, niveis altos de comprometimento com 0 curso estariam mais
relacionados a confiangca com a escolha, sendo encontrada uma relacdo proporcionalmente
inversa entre a evasdo e o nivel de seguranca na decisdo do curso (POLYDORO
CASANOVA, 2010.

O aspecto vocacional exerce uma influéncia significativa na evasdo brasileira e,
possivelmente, possui relacdo com o fato de que a escolha profissional se da anteriormente ao
ingresso no ensino superior, enquanto em alguns paises a decisdo ocorre apos dois anos dc
ingresso (BARDAGI; HUTZ, 2005). No contexto universitario na@ieericano, por
exemplo, o individuo ingressa na instituicdo e ndo em um curso especifico, logo quando opta
pela evaséo a definicdo aplicada seria 0 abandono do ensino superior (CASTRO; TEIXEIRA,
2013).

A partir de um levantamento qualitativo, Bardagi (2007) apontou uma escala de
estressores vocacionais, ou seja, alguns eventos ou percepc¢cdes que possuem relacdo com ¢
curso e com a profissdo. De acordo com a autora, os fatores estressores que tem relacdo com
probabilidade de evasdo de curso sdo de ordem relacional (com professores e colegas),
relativos a estrutura curricular e de funcionamento do curso e da instituicdo e, por fim, os

associados a questdes vocacionais (identificagcdo com o curso e com a profissao).
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Bardagi e Hutz (2005), através de uma revisdo de estudos realizados no Brasil acerca
da evasdo universitaria e servicos de apoio ao estudante, demonstram que em algumas
situagOes a opcéo pela evaséo indica um processo de amadurecimento das preferéncias €
projetos vocacionais do aluno. Entretanto, os autores explicam que as novas escolhas feitas
pelos alunos, no contexto brasileiro, ndo parece ser algo relacionado com uma reflexdo e
analise da escolha, mas como uma atividade aleat6ria do tipo tentativa e erro, visto que é cada
vez maior o numero de estudantes que estdo em sua terceira ou quarta graduacao.

Considerando as caréncias da teoria de Tinto (1975), outros modelos surgiram
adicionando novas idéias e variaveis a fim de melhorar a capacidade de explicacdo da mesma,
porém cabe apontar que a maioria das criticas a teoria de Tinto foram implementadas na sua
reformulacdo- Tinto (1997). Um dos trabalhos que surgiu tendo como base esse modelo
tedricoé apresentado a seguir, cujo enfoque principal recai sobre o “desgaste do estudante”,
enguanto que Tinto foca na questdo da interacdo entre estudante e instituicdo. Além disso, o
modelo seguinte segue uma abordagem psicoldgica, ao passo que a teoria anterior tende para

o enfoque sociologico.

2.3 Modelo de Bean

Bean (1980) desenvolveu o Modelo de Atrito de Estudantes (MAE) como uma
alternativa a teoria de Tinto. No entanto, alguns autores consideram que as duas teorias se
completam (MASSI, 2013). O modelo tinha como objetivo verificar os determinantes do
desgaste dos estudantes em instituicbes de ensino superior, baseado no modelo construido po
Price (1977) sobre o processo “turnover’ nas organizagdes de trabalho. Ou seja, estudantes
deixam suas IES por motivos semelhantes aos que levam empregados a sairem de seus locais
de trabalho.

Neste modelo, a decisdo de evadir ou ndo € um processo no qual as opinides
influenciam as atitudes e estas afetam as decisdes. De modo que, a decisdo de permanecer Ot
nao na universidade depende das atitudes do aluno, da adaptacdo e de fatores externos. C
autor aponta que os estudos até entdo desenvolvidos ndo faziam distincdo entre as variaveis
determinantes da evaséo e a possivel correlacéo existente entre elas.

Ao contrario do modelo de Tinto (1975), o modelo de Bean (1980) enfatizou o papel

que os fatores externos a instituicdo exercem sobre a modulacao de atitudes dos individuos
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(por exemplo, 0 apoio e encorajamento de amigos e percepcdes sobre oportunidades de
transferéncia para outras instituicées sdo alguns dos fatosyigido em Tinto (1997).
Ademais, constata que ndo é dada, no modelo de Tinto, uma correta atencdo no que diz
respeito as tendéncias das varidveis ou ao seu carater discreto, fazendo com que nao seje
possivel a identificacdo de quais variaveis séo significativas para o processo de evasao.

Este modelo empregou quatro categorias de variaveis: a) variavel dependente: evasao;
b) varidveis intervenientes: satisfagdo e compromisso com a instituicdo; c) determinantes
organizacionais da instituicdo; d) varidveis que correspondem a seus antecedentes
(backgroungl. Desta forma, utilizou variaveis para medir caracteristicas antes do ingresso e de
interacdo do aluno, além disso considerou que o desempenho formal possui forte relacdo com
a satisfacdo e com o compromisso institucional.

Bean (1980) acrescentou algumas varidveis ao modelo, no intuito de medir
caracteristicas anteriores ao ingresso e interacdo do aluno. O autor encontrou que o
desempenho possuia significativa relacdo com a satisfacdo que, concomitantemente, resultava
em um maior comprometimento institucional. Este ultimo fator € determinante na questédo da
decisdo de abandonar ou persistir.

O autor reconheceu a necessidade de um questionamento diferente, pois o nivel de
integracdo ndo € o mesmo para o0s estudantes que trabalham em comparacdo com 0S que
residemna universidade. Deste modo, para estes estudantes “ndo tradicionais”, o nivel de
integracao social desempenha um papel muito menor na intencéo de persistir ou evadir. Bean
(1980) ealizou uma analise de regressdo multipla e uma “path analysi8 que se mostraram
Uteis para analisar o processo de evasdo dos estudantes, o que |ha p&rmédr que
importantes variagdes no modelo final ocorreram por influéncia de alguns fatores externos,
principalmente os relativos ao sexo do estudante.

Neste sentido, Bean (1980) verifica que os motivos que levam a evasao sao diferentes
para homens e para mulheres, por exemplo, o desempenho no ensino médio seguido pelo
pertencimento a organiza¢cdes no campus sao fortes indicadores de evasdo. Enquanto que nc
caso dos homens, mesmo quando estdo satisfeitos, costumam abandonar a IES, o que nac
ocorre para as mulheres. Mas, o0 compromisso para com a universidade é o principal fator
explicativo de evasao para ambos 0s sexos.

Neste sentido, Vieira e Frigo (1991) afirmam que entre os anos de 1985 a 1987 os

cursos com maior evasao na Universidade Federal do Rio Grande do Sul foram os de
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matematica, fisica, filosofia, geografia, letras e muasica. Dentro das causas apontadas pelos
autoresas principais e que v encontro dos modelos apresentadds) modificacdo de
interesses pessoais; decep¢do com o curso; colisdo entre horario do curso e a atividade
profissional; falta de aptiddo para a atividade escolhida; etc. (VIEIRA; FRIGO, 1991, p.25).
Além deste, Machado (1994), analisando o curso de matematica na Universidade Federal de
Santa Catarina entre 1982 a 1991, revela que os alunos evadidos possuem em comum as
seguintes caracteristicas: incompatibilidade de horario de trabalho/estudo; professores que néo
estimulam o aluno a continuar no curso; etc.

O proximo modelo possui um enfoque principal um pouco diferente deste, visto que
estabelece maior importancia ao comprometimento com a instituicdo e com o objetivo de
conclusdo logo ap6s o primeiro ano, mas pode ser entendido mais como um modelo
complementar (de apoio) a teoria de Tinto e ao modelo de Bean. Ademais, assim como em

Tinto (1975, 1997), possui uma abordagem socioldgica.

2.4 Modelo do comprometimento estudante-instituicdo depois do primeiro ano

Com o intuito de apoiar os estudos nas relacdes entre estudantes e instituicées, Nora et
al. (2005) desenvolveram uma estrutura tedrica com foco na vida académica do aluno apés o
primeiro ano, na medida em que consideravam que a literatura sobre permanéncia de
estudantes estava muito concentrada no abandono dos universitarios no primeiro ano de curso.
Ao mesmo tempo, 0s autores compreendem que os estudantes passam por momentos distintos
em sua vida académica e que o primeiro ano de curso é essencial para as definicbes de
permanéncia ou abandono.

O modelo de comprometimento estudante-instituicdo aponta uma concentracdo de
estudos no periodo inicial (critico), o qual é representado pelo primeiro ano de curso. Parece
ser resultado de transferéncias de problemas de desgaste dos estudantes para os ano
posteriores, ou seja, mesmo quando a op¢ao em abandonar ocorre Nnos anos que se seguer
pode ser fruto de algum processo de desgaste que se iniciou no primeiro ano na universidade.
Portanto, Nora et al. (2005) explicam que mesmo com resultados positivos gerados pelos
estudos que focaram nos anos iniciais da graduacéo, a evasdo pode ocorrer em qualquer
momento, sendo encontrada até mesmo quando os estudantes foram bem-sucedidos em sua

experiéncias académicas iniciais.
18



Neste sentido, os autores orientam as instituicbes a desenvolverem seus proprios
instrumentos para acompanhar a interacdo entre os estudantes e a instituicdo, pois mesmo
agueles estudantes bem-sucedidos academicamente podem, com o0 passar de o tempo.
encontrar motivos para evadir. Ademais, Nora et al. (2005) explicam que caracteristicas como
estrutura da instituicdo, oportunidades de pesquisa, tipos de professores, politicas e acdes
académicas, tamanho das turmas e caracteristicas das regiées de origem dos alunos conduzer
a ambientes de classe muito heterogéneos, isto €, os habitos de professores e as interacdes dc
estudantes nédo serdo os mesmos em todas as instituicdes de ensino superior.

Portanto, esse modelo segue os moldes da teoria de Tinto quanto ao comprometimento
com a instituicdo e também quanto a interacdo do estudante. O modelo apresentado no
proximo toépico diferencia-se deste, no sentido de que foca a permanéncia do aluno na
instituicdo, tendo como indicador principal de uma possivel evasdo o desempenho em notas,
logo, assemelha-se fortemente com a teoria de Tinto (1975, 1997) e ao modelo de Bean

(1980), mas com algumas consideracdes complementares.

2.5 Modelo Integrado de Permanéncia Cabrera, Castafieda, Nora e Henstler (1992)

O modelo alternativo proposto por Cabrera, Castafieda, Nora e Henstler (1992) que
ficou conhecido como Modelo Integrado de Permanéncia (MIP), parte da comparacédo dos
modelos de Tinto (1975) e de Bean (1980) e também objetiva a explicacdo da persisténcia
académica dos estudantes universitarios. Os autores afirmam que existem varias teorias que
explicam o processo de permanéncia académica, mas que as duas anteriores Sao as que
apresentam um quadro tedrico mais abrangente sobre as decisdes de abandono universitario.
Sendo assim, ao fundir essas duas teorias 0 processo de permanéncia do estudante ne
instituicdo pode ser melhor explicado.

Este modelo inclui todas as variaveis da teoria de Tinto (1975), ou seja, considera que
as experiéncias dos estudantes sao influenciadas pela integracdo académica e pela integracac
social e contribuem para reforcar seus objetivos educacionais e seu comprometimento com a
instituicdo. Ademais, 0 modelo proposto também considera o papel dos amigos e a influéncia
dos pais, a influéncia que as “pessoas proximas” exercem e a proposicdo de Bean (1980) no
sentido de que a vontade de persistir leva a decisdo de permanéncia. A partir dai resulta a

maior ou menor intencdo de persistir em seu objetivo inicial de concluséo do curso.
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Os autores inovaram ao incluir a variavel econémica com influéncia direta ou indireta
sobre a escolha e 0s processos que levam o estudante a permanecer no curso escolhido até
conclusdo. Desta forma, Cabrera et al. (1992) concluiram através de testes e de estudos
anteriores que a ajuda financeira e as atitudes imediatamente decorrentes se refletem
positivamente, pois além de equilibrar a oportunidade de ingresso de estudantes com situacao
socioeconbémica inferior, facilita a integracdo deste grupo nos componentes académico e
social da instituicdo. No que tange a integracdo académica, um aluno com apoio financeiro
possui menor preocupacao de viabilizar condi¢des financeiras de permanecer estudando, logo
possui mais tempo e energia para dedicar-se no desempenho do seu papel como estudante
Nesse mesmo sentido, este estudante amparado financeiramente tem melhores condicdes de
integracao social, visto que enfrenta menores restricdes para participar de eventos e atividades
sociais. Ademais, essa ajuda evita que o aluno se veja tentado ou forcado a assumir uma carga
de trabalho muito grande, que o leve a considerar a conveniéncia de trocar de instituicdo ou
até mesmo interromper os estudos, portanto, afeta o compromisso do estudante com o
objetivo de concluséo do curso.

Os resultados deste estudo apontam que, assim como outros estudos acimaa citados,
variavel que possui maior influéncia sobre a permanéncia académica € 0 COmpPromisso
institucional, seguida do apoio da familia e dos amigos, da integracdo académica e social e,
por ultimo, as questdes financeiras.

Seguindo esta ldgica, Lima e Machado (2012) em uma andlise para os cursos de
licenciatura da Universidade Federal de Minas Gerais, e partindo do pressuposto de que os
esforcos de politica educacional e académica ndo devem focar apenas em atrair 0s jovens, mas
criar uma forma de manté-los na universidade e, futuramente, na profissdo. Assim, os autores
explicam quesedeve averiguar a evasao atraves de trés situacdes distintas e interdependentes:
primeiro, no contexto interno a instituicdo; segundo, no contexto externo e; por fim, pelas
caracteristicas individuais dos estudantes. De modo que, a falta de apoio em qualquer uma

dessas situacoes tende a interferir nas demais.

2.6 Sintese dos modelos e principais teorias sobre evasao

Diante das teorias e modelos que foram apresentados pelos teoéricos sobre a

permanéncia e a evasao dos estudantes em instituicbes de ensino superior pode-se sintetizar «
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ideia destes modelos principais de acordo com o abordagem do trabalho, conforme o Quadro

1, através de uma adaptacao de Cislaghi (2008).

Quadro 1 - Sintese das principais teorias e modelos sobre a permanéncia e a evasao

Autor(es) Teoria/Modelo Variaveis/Elementos Abordagem

Integracao social,
Integrag&o académica;
Compromisso com o objetivo; Sociolégica
Qualidade do esfor¢o do estudante;
Compromissos externos.

Teoria de Integracéo do

Tinto (1975; 1993) | oo & o

Fatores pré-ingresso;
Teoria do Desgaste do Fatores ambientais;

Bean (1980) Estudante N&o Tradiciona Resultados académicos; Psicologica
Resultados psicolégicos;
. Fatores pré-universitarios;
Modelo comprometiment o P L
Nora, Baslow e Lo | Experiéncias académicas e sociais; C
. estudante-instituicdo ap( " - .| Socioldgica
Crisp (2005) o Resultados cognitivos e ndo cognitivos;
0 primeiro ano : o N
Compromissos iniciais e finais.
Capacidade de pagamento;
Cabrera, Nora ¢ Modelo Integrado d¢ Desempenho de notas; C
Sociologica

Castfieda (1992) permanéncia Compromisso com a instituicao;
Compromisso com o objetivo.

Fonte: Adaptado Cislaghi (2008).

Dentre esses modelos pode-se notar que todos seguem o0s passos da Teoria de Tinto
(1975) que apds algumasticas e questionamentos passou por modificacdes, incorporando
as sugestdes de outros trabalhos. Assim como Tinto, outros estudos desenvolvidos ao longo
dos anos foram reconsiderando suas concepcdes originais inspirados em teorias desenvolvidas
por outros estudiosos. A principal diferenca entre esses trabalhos diz respeiro ao enfoque dado
pelos autores. A literatura sobre evasdo abrange uma enorme gama de estudos tedricos
relevantes e com diferentes direcbes de seus autores, tanto no lado da sociologia, quanto da
psicologia entre outras areas de conhecimento (CISLAGHI, 2008).

Tinto (1975; 1997) parte de uma abordagem sociolégica dos estudos sobre evasao,
dado que tem uma forte ligagdo com a teoria de Durkheim. Segundo Pascarella et ah (1996),
relacdo entre pessoa e ambiente é fundamental nesse modelo. Cislaghi (2008) explica que
algumas atividades extracurriculares como, por exemplo, grupos de estudos podem criar
condicOes favoraveis de relacionamento dos alunos, aumentando a capacidade de interacao
académica e social dos mesmos. Enquanto isso, Bean (1980) utilizou como base do seu
trabalho um modelo comportamental (abordagem psicologica), em que as decisbes de
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abandonar o curso decorrem de complexas inter-relagdes, tais como: aprovacao da familia e
amigos, atitudes e intencdes comportamentais.

Os modelos de Cabrera et al. (1992) e Nora et al. (2005) partem de uma abordagem
sociolégica, assim como a teoria de Tinto. O primeiro modelo utiliza todas as variaveis do
estudo de Tinto (1975) e também considera a proposicdo de Bean (1980) no sentido de que a
vontade que o aluno tem de persistir € 0 que leva a tomar a decisdo de permanéncia. O
segundo modelo, diferentemente dos demais, estuda as relagbes dos estudantes e instituicac
apos o primeiro ano. Desta forma, também possui como ponto central as interagdes dos
estudantes com a universidade, porém explica que as instituicbes devem desenvolver seus
préprios instrumentos, pois alguns elementos como, por exemplo, culturas académicas e
hébitos de professores gerambientes de classe que ndo sdo 0os mesmos em todas as
universidades.

Os modelos e teorias apresentados neste capitulo permitem verificar uma forte relagéao
entre alguns termos, sendo eles: um fendbmeno, um processo e um objetivo institucional. A
evasadc o fendbmeno; o desgaste € um processo longitudinal que tende a afetar a intenséo do
aluno obter uma formacéao de nivel superior; e a permanéncia seria 0 objetivo ao final de uma

série de iniciativas da instituicdo no intuito de manter aquele estudante.
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3 METODOLOGIA

3.1 Modelo Empirico

Com o objetivo de analisar os determinantes que impacfaobabilidade de evaséo
discente nos cursos de licenciatura da Universidade Federal de Vigosa, utilizou-se um modelo
econométrico que permite averiguar de que modo e com qual magnitude esses determinantes
afetam a probabilidade de um discente evadir ou ndo nesses cursos.

Shirasu e Arraes (2014) e Teixeixa e Kassouf (2011) apontam que o sistema
educacional é estruturado de maneira hierarquica, isto €, um grupo de alunos constitui uma
turma; o agrupamento de turmas compde as escolas; o conjunto destas esta inserido em um
municipio, que estdo agrupados em estados e assim por diante. Em geral, quando os dados
estdo estruturados hierarquicamente, que € o caso deste estudo, as unidades de um mesm:
nivel pertencentes a uma unidade de nivel mais alto dificiimente sao independentes, portanto
passa a existir uma correlagdo entre unidades pertencentes a um nivel mais alto. Isto quer
dizer que, por exemplo, ndo se pode tratar individuos de um curso de graduagcdo como
independentes dos demais alunos do mesmo. No caso da omissédo dos efeitos de grupo, ou
seja, ao violar a suposicdo de independéncia, os erros padrdo apresentardo estatisticas
incorretas ao utilizar técnicas de regressdo por Minimos Quadrados Ordinarios (TAMURA,
2007; MERLO, 2003).

Uma das formas de considerar a natureza hierarquica dos dados educacionais e a
violagdo de independéncia do termo de erro € a metodologia de estimacdo multinivel ou
hierarquica que permite realizar estimativas mais confiaveis, visto que ndo assumem a
independéncia entre as observacfes das unidades pretendentes a um mesmo grupo
(TAMURA, 2007).

Na visdo de Barbosa e Fernandes (2000), a modelagem multinivel comporta, ao
mesmo tempo, os VAarios niveis de hierarquia e permite que se estabeleca relacbes entre as
variaveis explicativas medidas em qualquer nivel e a variavel resposta medida no menor nivel
de desagregacao. Bem como possibilita a determinagcéo do impacto de variaveis de interagcéo
entre niveis e desagregar a variancia total por niveis da hierarquia. Portanto, permite a

estimacéao dos efeitos intra-grupo e entregrupos.
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O modelo de regressao multinivel possui duas vantagens fundamentais em
comparacao aos modelos classicos. A primeira, é que na existéncia de correlacéo intraclasse,
a estimacao dos parametros do modelo produz estimativas do erro padrdo menores através da
regressao classica, uma vez que supde uma replicacdo de observagfes inexistente, enquant
que na regressao multinivel, dada a estrutura dos dados as estimativas produzidas Sao as
corretas. A segunda vantagem é que, ao decompor a variancia do erro segundo 0s niveis
hierarquicos, possibilita ao analista a melhor percepcao e/ou explicacdo do processo que esta
a modelar (FERRAO et al., 2002).

Um modelo multinivel é formado por dois componentes: uma parte fixa, que indica a
magnitude da associacdo entre as variaveis; e outra aleatéria, que mostra as diferencas
geograficas e as variancias nos diferentes niveis (MERLO, 2003). Segundo Carroll (2003), a
omissao dos efeitos aleatérios pode gerar uma perda de eficiéncia apesar do aumento nos
erros padrao estimados.

Neste estudo, a varidvel dependente é dicotbmica, ou seja, assume valor 1 para
representar um estudante que evadiu e valor zero o discente ndo evadido. Para uma analise
mais detalhada do processo de evasdo nos cursos de licenciatura da UFV optou-se pela
realizacdo de duas estimacdes distintas

1- Evaséo no primeiro ano: assumird valor 1 se o estudante evadiu no primeiro ano do

curso e 0 caso contrario;

2- Evasdao a partir do primeiro ano: assumira valor 1 se o estudante evadiuddepois

primeiro ano do curso e 0 caso contrario.

O intuito da primeira estimag é captar a questado da evasao no primeiro ano de curso,
dado que é considerado na literatura como um periodo critico para o aluno. Portanto, suas
caracteristicas podem diferenciar um pouco quando comparada a evasao posterior.

Portanto, para alcancar os objetivos, dado que a variavel dependente é binaria, recorre-
se ao modeld.ogit Multinivel, pois permite o calculo da probabilidade de evasdo com base
em uma funcdo de distribuicdo logistica acumulada considerando os niveis individual e
agregado. O Modeltogit Multinivel se assemelha ao modelo de regressao logistico, visto
gue garante que a probabilidade de ocorréncia do evento esteja entre zero e um e que a relacgac
entre as variaveis independentes e a probabilidade seja néo linear, mas, além disso, permite
trabalhar com variaveis explicativas nos niveis individual e agregado.

Considera-se trés niveis hierarquicos, sendo que o primeiro nivel apresenta variaveis
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explicativas referentes aos alunos, o segundo nivel apresenta variaveis explicativas referentes
aos cursos e o terceiro nivel correspondente aos anos. Desta forma, a partir da estrutura do
modelo sera possivel considerar a variabilidade existente entre os estudantes e entre 0S curso:s
em que os individuos estéo inseridos ao longo do tempo. Assim, o modelo de 3 niveis consiste

em trés submodelos, em queihd 1, ..., n;, estudantes no nivel 1, os quais estdo aninhados

em cadg = 1, ..., J; cursos que, por sua vez, estdo aninhados=elm.L, T anos.

Inicia-se a analise da abordagem hierarquica com a estimacédo de um modelo com a
auséncia de variaveis explicativas (modelo nulo ou modelo multinivel ndo condicional), que
permite estimar os componentes da variancia entre os alunos, entre cursos e ao longo dos
anos. Com base nesta estimacéo, é possivel produzir uma estimativa da correlacao intraclasse
que possibilita avaliar se, do ponto de vista econométrico, ha justificativas para se incorporar
o segundo e o terceiro nivel (HOX, 2002). Segundo Favero e Belfiore (2017), a analise do
modelo nulo auxilia na rejeicdo ou ndo de hipdteses de pesquisa e até mesmo permite ajustes

em relacao ao que é proposto. Assim, o modelo nulo pode ser escrito como:

Nivel 1 (aluno):

bije

Ligj = In ml = Poje + eijt (3.1.1)

L;;j: sdooslog-odds ou chances de sucesso, de evggdif; representa a probabilidade de que
o individuo i tenha evadidd; = 1, ...,n;, (estudantes)j =1,...,J. (cursos) e+ 1,..,T
(anos). Assimgp, ;; representa o intercepto de niveej, efeito aleatorio associado ao nivel 1

com distribuicdo normal, média igual a zero e variancia igual a

Nivel 2 (curso):
Bojt = Yoot + Uoje (3.1.2)

em quey,o, representa o intercepto do nivel1,, € o termo de erro do nivel 2 com

distribuicdo normal, com média zero e variancia iguglgy -

Nivel 3 (tempo):

Yoot = Tooo T Toot (3.1.3)
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em querm,,, representa o intercepto do nivel 13,; € 0 termo de erro aleatério com
distribuicdo normal, com média zero e variancia igua)g.

Portanto, substituindo as equacoes (3.1.2) e (3.1.3) em (3.1.5etemedelo nulo:

Litj =m0 + Toor + Uoje + €ij¢ (3.1.4)

A partir do modelo nulo verifica-se que a probabilidade de evaséo estimada para os
cursos de licenciatura da UFV ao longo dos anos é decomposta em um componente
deterministicoz,,,) € uma parte aleatorigg, + ug ;. + ;).

Com o intuito de tornar o modelo mais proximo da realidade estima-se uma versao
com o parametro de intercepto aleatorio, mas contendo agora variaveis explicativas de nivel 1

(aluno). Desta forma, o modelo passa ser:

Nivel 1:

Pbijt
(1-¢ije)

Lije = ln[ ] = Boje + BpjeXije + BsjeFije T €ije (3.1.5)

em quep vai de 1 a 18 e representa 0 numero de parametros para o grupo de variaveis
individuais svaria de 19 a 28 e representa 0 numero de pardmetros para o grupo de variaveis
familiares;X;;, representa um vetor de covariaveis de nivel 1 de caracteristicas individuais do
aluno, que sao: idade, género, se possui filho, se o aluno pretende trabalhar para se manter
durante o curso, o grupo de cota que o aluno se enquadra (caso participe dessa acao
afirmativa), se frequentou cursinho preparatério, nimero de tentativas para obter sucesso de
ingressar na universidade, rendimento acumulado, estoque de capital humano, turno do curso
frequentado, se o aluno ingressou antes ou depois de 2015, se participa de alguma pesquisa, s
recebe auxilio institucionalF;;; representa um vetor de covariaveis de nivel 1 das
caracteristicas familiares, que séo: os niveis de escolaridade dosspaasiaveis de nivel 1

sao descritas no Quadro 2 e separadas de acordo com as caracteristicas.
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Quadro 2 - Descricdo das variaveis de nivel 1 por caracteristicas

Caracteristicas individuais

Variaveis Dados Descricdo das variaveis
Rendimento -
CRA N Representa o coeficiente acumulado.
académico
Dummy se ingressou em um curso gue seja ofertado no periq
Noturno Turno . y 9 q ) P
noite.
Estoque de capital| Representa a nota de ingresso do aluno (vestibular ou H
Nota_vest

humano

padronizada

Cotal, Cota2,
Cota3 e Cota4d

Modalidade de cotg

Demonstra os grupos de cotianmy:

Grupo 1: Escola publica, renda menor ou igual a 1,5 sal
minimos por pessoa e etnia;

Grupo 2: Escola publica, renda menor ou igual a 1,5 sal
minimos por pessoa e outro;

Grupo 3: Escola publica, renda maior que 1,5 salarios minimo
pessoa e etnia;

Grupo 4: Escola publica, renda maior que 1,5 salarios minimo
pessoa e outro;

Grupo 5: Ampla concorréncia (base).

Dummyassume valor 1 se for um aluno do sexo masculino e O

Masc Género L
contrario.
Representa a idade que o estudante possuia no ingres
Idade Idade
faculdade.
. Dummy assume valor 1 se enquanto estiver estudando pf
PTrab Precisa trabalhar y q L. P
trabalhar para se manter e 0 caso contrario.
. - Dummy assume valor 1 se recebe algum auxilio da universi
Auxilio Auxilio . ~ ; L
(alimentacdo ou moradia) e 0 caso contrério.
. Dummy assume valor 1 se o aluno participa de algum prg
Pesq Pesquisa y P P g P

(iniciag&o ou extenséo) e 0 caso contrario.

Ingl, Ing 2 ou Ing

Tentativas de

Dummiesque representam o namero de tentativas de ingres

3 ingresso curso superior, tendo como base mais do que 3 tentativas.
. . Dummyassume valor 1 se frequentou cursinho preparatorio e Q
Cursinho Cursinho y q prep
contrario
. . Dummyigual a 1 se possui filho de até 5 anos que mora cq
Filho Filho ..
estudante e 0 caso contrério.
Caracteristicas familiares
Variaveis Dados Descrigdo das variaveis
PaiFund, PaiMed . Dummy de grau de escolaridade do pai, sendo respectivan
. Escolaridade do Pa . . . .
ou PaiSupp fundamental, médio e superior/pos e alfabetizado como base.
MaeFund, . . ~ .
Escolaridade da | Dummyde grau de escolaridade da mée, sendo respectiva
MaeMed ou N . . , .
Mée fundamental, médio e superior/pos e alfabetizado como base.
MaeSupp

Fonte: Elaboracdo a partir dos dados disponibilizados pela Pro-Reitorias de Ensino e de Pesquisa da

Universidade Federal de Vigosa.

As equacbes (3.1.6) e (3.1.7) representam o0s niveis dos cursos e temporal,

respectivamente, descritos da seguinte forma:
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Nivel 2:

Bojt = Yoot + Uoje (3.1.6)
Nivel 3:
Yoot = Tooo T Toot (3.1.7)

Portanto, substituindo as equacgdes (3.1.6) e (3.1.7) em (3.1.5¢etem-

bije
(1-¢ij¢)

Lije = ln[ ] = Tooo + BpjtXije + BsjeFije + Toor + Uoje + €ij¢ (3.1.8)
Posteriormente, foram adicionadas as variaveis de nivel 2 e 3, no intuito de verificar o

efeito das mesmas sobre a evasdo. As varidveis explicativas dos trés niveis foram

selecionadas com base na literatura acerca do tema discutido anteriormente e sdo descritas nc

Quadro 3.

Quadro 3- Descricéo das variaveis de nivel 2 e 3

Caracteristicas de curso*
Variaveis Dados Descri¢do das variaveis
Experiéncia .
ProfASS P Porcentagem de professores associados
Docente
ualificagédo , :
ProfD Q ¢ Porcentagem de professores com doutorado na area de ensino
Docente
. . ~ Dummyque assume valor 1 se o departamento ao qual o curs
Pos P6s-Graduacédo | . ¥a S ~ P L. q
vinculado possui pds-graduacgéo e 0 caso contrario
Projetos Nivel de atividade . : .
) . Quantidade de projetos de pesquisa no curso
de pesquisa
Caracteristicas de tempo
Variaveis Dados Descri¢ao das variaveis
. Dummy assume valor 1 se o ano for acima de 2015 e O
Crise Ano L
contrario.

Fonte: Elaboracdo a partir dos dados disponibilizados pela Pro-Reitorias de Ensino e de Pesquisa da
Universidade Federal de Vigosa.
Nota: * Utiliza-se os departamentos como proxy de cursos.
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O modelo completo de intercepto aleatorio e com variaveis dos 3 niveis € apresentado

da seguinte forma:

Nivel 1:
Pij
Lije = In [(1_¢::jt)] = Poje + BpjeXije + BsjeFije + euje (3.1.9)
Nivel 2:
Bojt = Yoor T YojeZje T Uoje (3.1.10)

em queny;, representa um vetor de covariaveis de nivel 2 (chrsEndo elas: porcentagem
de professores associados, porcentagem de professores com doutorado, nimero de projetos dc

departamento e se o departamento possui pés-graduacao.

Nivel 3:
Yoot = Tooo + TootCt + Toot (3.1.11)

em que C, representa a variavel de nivel 3 que indica se o aluno ingressou antes ou depois de
2015 (variavel criada para representar os efeitos da crise econémica brasileira iniciada em
2014 sob a geracéo de empregos).

Portanto, substituindo as equacfes (3.1.10) e (3.1.11) em (3.1.%9¢ termodelo

completo:
Lije = Tooo + YojtZjt + Moot Ct + BpjeXije + BsjeFije + Toor + Uoje + €ijit (3.1.12)

A especificacdo correta deste modelo permite a analise do efeito direto das variaveis
explicativas dos cursos sobre a evasao individual dos alunos nottehgm de considerar a
estimacdo de parametros de intercepto aleatérios, € possivel verificar se 0os parametros de
inclinagdo também variam conforme a mudanca de curso e tempo. Neste caso, 0 modelo é

conhecido como modelo com intercepto e inclinacéo aleatorios.

2 Utiliza-se os departamentos commXxy para 0S cursos, pois muitos professores pertencem ao departamento e
néo a determinado curso.
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Assim, cabe destacar que neste estudo realizou-se um teste para verificar a
necessidade de utilizar a inclinacdo aleatéria. Através do Teste de razdo de maxima
verossimilhanca, cuja hipétese nula é a de que os modelos ndo apresentam diferencas
significativas contra a hipétese alternativa de que eles séo distintos, isto €, que o modelo de
inclinacdo aleatdria fornece um melhor ajustamento. Verifica-se que ndo se pode rejeitar a
hipétese nula, sendo assim o melhor modelo € 0 que possui apenas intercepto aleatoério,
representado pela Equacdo 3.1.12 por ser o mais parcimonioso. Mas, cabe apontar que as
variaveis de nivel 2 e 3 foram incluidas sem alterar a inclinagéo.

Na analise multinivel, faz-se interessante e necessario verificar a quantidade de
variacdo que pode ser determinada pelos diferentes niveis da estrutura dos dados e a extensa
com que esta variacdo em um determinado nivel pode ser explicada pelas variaveis
explicativas (SHIRASYARRAES, 2014). Nos modelos de regressao logistica a variancia
dos niveis ndo é diretamente comparavel, pois a variancia no grupo aparece em escala
logistica, enquanto a variancia do nivel individual em escala probabilistica (ZANINI, 2007).
Para tanto, utiliza-se o coeficiente de participacao da varignciay correlacéo intraclasse,
que mede a proporcao da variancia total devida a diferenca inter-grupos.

Para o modelo com 3 niveis pode-se definir duas correla¢des intraclasse, dado que
existem duas proporc¢des de variancia, onde a primeira refere-se a correlacéo nivel 3 (tempo),
ou seja, corresponde ao comportamento dos dados pertencentes as mesmas unidades t de nive
3, porém provenientes de diferentes unidades j de nivel 2. O segundo é a correlagédo
intraclasse de nivel 2 que corresponde ao comportamento dos dados pertencentes as mesma:
unidadeg (cursos) de nivel 2 e mesmas unidadémos) de nivel 3. Neste sentido, temos

que:

Correlacédo intraclasse de nivel 3:
= o L.} = —Ttroco
Pano = €orT(Lije, Lijue) = ——00—— (3.1.13)
Correlacédo intraclasse de nivel 2:
— 7., — _Trooo*Tuooo
Pcursojano = COTT(LUD Lu]t) 000+ 000+ 02 (3.1.14)

ondet,, € a variancia residual do nivel 2, que por suposi¢cdo € normalmente distribuida;
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T,000 € @ variancia residual do nivel 3;0éa variancia residual do nivel 1 que é igual a

w?/3 = 3,29, devido a modelagem logistica adotada. Este coeficiente permite verificar se
esse é o modelo ideal para os dados, de modo que quando o vafor gedximo de 0, ndo

existe estrutura de agrupamento e os modelos de regressao classica podem ser usados
enguanto que para valores proximos de 1 tem-se que a estrutura de agrupamento é muito
forte, sendo necesséria a utilizacdo da modelagem multinivel.

Assim como no modeld.ogit, no modeloLogit hierdrquico os coeficientes néo
possuem significado econdmico relevante, pois a variavel resposta define duas decisGes
distintas com suas respectivas utilidades (CIRINO, 2008). Portanto, faz-se interessante e
necessario o célculo das probabilidades e dos efeitos marginais das variaveis de interesse.

A decisdo de evasédo discente em um curso do ensino superior é influenciada por
diversas variaveis. Desta maneira, a expectativa é de que quanto maior o coeficiente
acumulado menor a probabilidade de evadir, dado aos fatores pré-ingresso (ADACHI, 2009)
Esta variavel € uma das mais importantes durante a decisao do aluno, pois implica em muitas
coisas como, por exemplo, o desanimo, pois junto com rendimento baixo tem-se as
reprovacdes que acabam impedindo o aluno de fazer determinadas matérias.

Para o aluno que participa de algum projeto de pesquisa e/ou recebe auxilio da
instituicdo a expectativa é de que tenha uma relacdo negativa com a probabilidade de evasao
nos cursos de licenciatura da UFV (SALES JUNIOR, 2013). O mesmo pode-se dizer em
relacdo aqueles que ingressaram depois de mais tentativas, visto que a demora para ingressa
eleva a chance de maior interesse por parte do estudante em determinado curso. A variavel de
géneroe avariavel que indica o tipo de cota ainda ndo pessaonsenso na literatura,
portanto o sinagindefinido.

Quanto aos individuos que possuem filhos a expectativa € de que tenham suas chances
de evadir aumentadas, pois tendem a ser mais inclinados ao mercado de trabalho. Espera-se
gue a questdo do sujeito que pretende trabalhar (compromissos externos, Tinto (1997))
tenham uma relacéo direta com a decisdo de evadir. Quanto aos alunos que frequentaram
cursinhos pré-vestibular espera-se que tenham um aumento na probabilidade de evaséo, pois
este fator eleva a nota do vestibular e é de se esperar que se 0 aluno com maior nota tenha
mais disposi¢cdo a uma troca de curso. Sampaio et al. (2011), apontam que alunos de cursos
em geral que frequentaram cursinho sS40 mais propensos a arriscar uma troca de curso e/ou
instituicao.
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As variaveis incluidas no nivel 2 tem por finalidade captar como quesidas/el de
cursos, podem influenciar na decisdo de evasdo dos alunos, sendo também fornecidas pela
instituicdo. Espera-se que cursos com maior percentual de professores associados e com
doutorado reduzam a probabilidade de evasdo do aluno, pois tais profissionais sdo mais
estaveis na funcéo e sdo mais experientes. Logo tendem a melhorar a qualidade de ensino e
pesquisa, Vvisto que possuem um maior nivel de conhecimento.

Com relacdo ao nivel de atividade de pesquisa dos departamentos (cursos) a
expectativa é de que reduza a probabilidade de evasdo, pois um maior nimero de projetos
indica maiores oportunidades para os estudantes na pesquisa e também permite que o aluno
conheca outras areas mais praticas do curso, despertando assim um maior interesse. Espera-
a mesma relacdo para 0s cursos que possuem poés-graduacgédo, visto que os departamentos cot
tais programas tendem a ser mais consolidados e trazem os mesmos beneficios que os demais
tanto na pesquisa quanto no conhecimento e professores com mais experiéncia.

A variavel crise (nivel 3) visa captar o efeito da queda que ocorreu nas taxas de evasao
apos o ano de 2014, portanto, espera-se uma relagcdo negativa entre essa variavel e a
probabilidade de evasdo. Durante esse periodo, o Brasil passava por uma brusca modificacdo
na trajetoria de evolucédo de mercado de trabalho. Segundo Pochmann (2015), o desemprego
voltou a crescer rapidamente. Tal relagdo com a maior permanéncia dos alunos no ensino
superior € esperada, iposegundo Ghez e Becker (197%),demanda por educacdo se
comporta de forma anticiclica em relacéo as crises econémicas.

Testes estatisticos foram realizados a fim de assegurar que a estimacao de fato atenda
as propriedades estatisticas consistentes. Para garantir que o modelo esteja adequado ao:
dados, € necessario realizar um tegsteo LR test cuja hipdtese nula € a de que os efeitos
aleatdrios sao iguais a zero. Esse teste € necessario, pois confirma a necessidade de se fazer

analise em diferentes niveis ou em um Unico nivel.

3.2 Fontes e tratamento dos dados

Para analisar as probabilidades de evasédo (tanto do primeiro ano, quanto depois) nos
cursos de licenciaturas foram utilizados dados primarios disponibilizados pela Universidade
Federal de Vigosa, para os anos de 2010 a 2016. Cabe destacar que a instituicdo possui curso:
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em diversas areas, nas modalidades de bacharelado, licenciatura e superior de tecnologia,
distribuidos em trésampi (Florestal, Rio Paranaiba e Vicosa). Dentre os cursos ofertados,
foram selecionados os decenciaturas, pois deseja-se evidenciar o perfil de cursos cuja
evasdo, em geral, € maior por possuirem dificuldades nao apenas institucionais, como também
no mercado de trabalho, dado que os salarios, quando comparados a outras profissdes, Sac
mais baixos. Assim, serdo utilizados neste trabalho os cursos de licenciatari@ndias
biolégicas, ciéncias sociais, danga, fisica, matematica, educacao fisica, educacgéo infantil,
quimica, historia, letras, geografia e pedagogia.

O conceito de evasdo empregado neste estudo € definido pela Comissédo Especial para
Estudo da Evasédo nas Universidades Brasileiras (BRASIL, 1996), em que é considerado
aluno que evadiu aquele que abandona definitivamente o curso em que frequentava. Nao séo
considerados os desligamentos, pois 0s mesmos envolvem outras questdes e caracteristicas
além de ndo partir do estudante essa decisao.

Na amostra serdo excluidas as informacfes sobre os estudantes falecidos e os
estudantes que trancaram o curso por questdes de saude. O curso de educagdo do campo fc
excluido da amostra por possuir informacdes apenas do ano de 2014 em diante e por trabalhar
com a pedagogia de alternancia, diferentemente dos outros cursos.

Para utilizar a variavel nota de ingresso cqraxy para o estoque de capital humano
foi necessério realizar uma padronizacdo da nota, visto que o Enem, através do Sisu, se tornou
a principal forma de ingresso na universidade somente a partir do ano de 2012. Além disso,
alguns cursos levaram mais tempo para comecar a utilizar este sistema, a exemplo o curso de
danca. Dessa maneira, a padronizacao foi feita no intuito de ipexraitdlise desta nota de

ingresso e foi realizada da seguinte forma:

Notal-ng _ Notajgno—Média(Notagnop) (3.1'15)

ep(Notagno)

em queNota;,,, representa a nota do alunoo anot; Média(Nota,,,) € a nota média do
anot; ep(Nota,,,) € 0 erro padrao das notas para otano

Infelizmente, ndo foi possivel utilizar as variaveis que indicam a faixa de renda
familiar para analisar a probabilidade de evasdao dos alunos nas licenciaturas d@ UFV.

primeiro problema encontrado diz respeito ao formato das faixas de dauita que se
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sobrepunham, o que padelevar o aluno a cometer um erro de resposta. Além disso, a
variavel renda possuia forte correlagdo com algumas variaveis do modelo como as cotas, 0s
rendimentos e, também, a questdo de frequentar cursinho e isto poderia atrapalhar os

resultados do modelo. Por estes motivos, optou-se por retirar a renda familiar da anélise.
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4 RESULTADOS E DISCUSSOES

Os resultados deste trabalho sé&o obtidos por meio dos modelos propostos no Capitulo
3. Assim, esta secao conta com uma subsecao de analise descritiva e, posteriormente, possu
outras duas partes: uma analise para os estudantes que abandonaram os cursos de licenciature
no primeiro ano e a outra para os alunos que evadiram a partir do primeiro ano de curso. Em
ambas as analises sdo realizados os testes estatisticos necessarios para garantir a robustez d
resultados.

4.1 Andlise do perfil dos alunos e dos cursos de licenciaturdas UFV

Em 30 de marco de 1922, através do Decreto 6.053, originou-se a Escola Superior de
Agricultura e Veterinaria (ESAV) por seu idealizador Arthur Bernardes, que na época
ocupava o cargo maximo de Presidente da Republica. Em 1927, foram iniciadas as atividades
didaticas, com a instalacdo dos cursos fundamental e médio e, no ano seguinte, do curso
superior de agricultura. No decorrer dos anos, a instituicdo que ja possuia uma base sélida e
estrutura desenvolvida acabou adquirindo um renome no Pais, sendo esse um incentivo para o
Governo Federal federaliza-la em 15 de julho de 1969, com o home de Universidade Federal
de Vigosa (UFV, 2017).

A UFV é uma das instituicbes brasileiras com indices mais elevados de pessoal
docente com qualificacdo em nivel de pds-graduacdo e conta com cursos de graduacao nas
modalidades de bacharelado, licenciatura e superior de tecnologia, distribuidoscamiés
conforme mencionado anteriormente, sendo 10 cursos no campus Florestal, 12 cursos no de
Rio Paranaiba e 45 cursos em Vicosa. Desta forma, dentro destes cursos tem-se que 54 sao d
modalidade bacharelado e 13 de licenciatura. A instituicdo conta com 44 programas de poés-
graduacdo, dos quais 25 oferecem cursos em niveis de mestrado e doutorado e 19 de
mestrado. Atualmente, a UFV € a instituicdo federal de ensino superior do interior do Brasil
com maior niumero de programas com nota maxima na avaliacdo anual feita pela Coordenacao
de Aperfeicoamento de Pessoal de Nivel Superior (Capes).

Desde o ano de 2010, a principal forma de ingresso na UFV é através do Sistema de
Selecdo Unificada (Sisu). Este é um sistema informatizado, administrado pelo Ministério da

Educacdo (MEC), pelo qual instituicbes publicas de educacdo superior oferecem vagas a
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candidatos participantes do Exame Nacional do Ensino Médio (Enem). Existem também

outros formatos, sendo eles:

Transferénciaexofficia se o servidor ou o dependente for egresso de instituicoes
vinculadas a qualquer sistema de ensino, se requerida em razdo comprovada de
remocdo ou transferéncia de oficio que acarrete mudanca de domicilio para
Vicosa/Florestal/Rio Paranaiba. Através de vagas extras.

Programa de estudantes-convénio de graduacdo (PEC-G): instrumento de cooperagao
educacional, cientifica e tecnolégica que o governo brasileiro oferece a outros paises,
através de vagas extras.

Reativacdo de Matricula: € facultado ao estudante solicitar sua matricula para obtencao
de novo titulo, desde que na mesma Area Basica de Ingresso (ABI), podendo seguir o
Catélogo de Graduacgdo de sua conclusao de curso.

Rematricula: o estudante que abandonou o curso podera requerer sua rematricula no
mesmo curso, utilizando, para isso, requerimento dirigido ao Prd-Reitor de Ensino.
Dependendo das vagas ociosas para cada curso.

Portador de diploma: o diploma de curso de gradua¢do da ao portador a possibilidade
de requerer sua admissdo em qualquer curso da UFV. Através de vagas ociosas.
Transferéncia de outra Instituicdo de Ensino Superior: podera aceitar transferéncia de
estudantes oriundos de outras instituicbes de ensino de graduacdo, nacionais ou
estrangeiras, mediante solicitacdo ao Pro-Reitor de Ensino. Através de vagas ociosas.
Mudanca de curso: o estudante podera requerer mudanca de curso na propria
Universidade, findo o segundo periodo regular do curso em que estiver matriculado,
utilizando, para isso, formulario préprio, dirigido ao Pro-Reitor de Ensino. Através de
vagas ociosas.

Vagas ociosas: o calculo das vagas ociosas do segundo periodo letivo também leva em
conta 0 numero de estudantes que abandonaram ou foram desligados do curso no
primeiro periodo letivo. Poderdo ser ocupadas por meio de mudangca de curso,
transferéncia de outras instituicbes de ensino superior, portadores de diploma,
rematricula ou por meio do Sisu, de acordo com os critérios especificos.

Os alunos que se inscrevem pelo Sisu tém a opcéo de se caraigdagas de ampla

concorréncia ou pelo sistema de cotas que foi instituido pela Lei n°® 12.711/2012, de 29 de
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agosto de 2012. De acordo com a Lei de Cotas, todas as Universidades Federais, Institutos
Federais de educacédo, ciéncia e tecnologia e Centros Federais de educacdo tecnoldgica
participantes do Sisu terdo vagas reservadas para estudantes que cursaram 0 ensino médio er
escolas publicas. Cabe destacar que no ato da inscricdo o candidato devera fazer opcao pels
modalidade de vagas reservadas ou pela modalidade de vagas de ampla concorréncia a qua
deseja concorrer nos cursos da UFV, sendo elas:

e Modalidade 1 - Candidatos que cursaram 0 ensino médio integralmente em escolas
publicas brasileiras, autodeclarados pretos, pardos ou indigenas, com renda familiar
bruta mensal igual ou inferior a 1,5 salario minimo per capita.

e Modalidade 2 — Candidatos que cursaram o ensino médio integralmente em escolas
publicas brasileiras, que ndo se autodeclaram pretos, pardos ou indigenas, com renda
familiar bruta mensal igual ou inferior a 1,5 salario minimo per capita.

e Modalidade 3 - Candidatos que cursaram o ensino médio integralmente em escolas
publicas brasileiras, autodeclarados pretos, pardos ou indigenas, independente da renda
familiar.

e Modalidade 4 - Candidatos que cursaram o0 ensino médio integralmente em escolas
publicas brasileiras, que ndo se autodeclaram pretos, pardos ou indigenas,
independente da renda familiar.

e Modalidade 5- Candidatos de ampla concorréncia que seréo classificados somente de
acordo com as notas obtidas no Enem.

Quanto ao namero de vagas oferecidas pela instituicdo, no ano de 2010 eram 3.280
vagas distribuidas nos tréampj sendo que deste valor 2.490 eram destinadas aos cursos de
bacharelado e 790 aos de licenciatura. No ano de 2016, esses valores passaram para 3.190
2.470 e 720, respectivamente, conformea Tabela 1. Cabe destacar que ocorreu certa variagao
no namero de vagas ofertadas pela instituicdo ao longo destes anos, mas todos ndo muito
expressivos. De maneira geral, observa-se que os cursos de bacharelado s&o os que possuelt
maior numeros de vagas valendo ressaltar que o numero de cursos de bacharelado é

significativamente maior do que os de licenciatura.
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Tabela 1- NUumero de vagas nos cursos por modalidade entre os anos de 2010 e 2016

Modalidade 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016

Total 3.280 3.300 3.300 3.280 3.250 3.250 3.190
UFV Bacharelado 2.490 2.520 2.520 2.500 2.470 2.470 2.470
Licenciatura 790 780 780 780 780 780 720

Fonte: Relatério de Atividades da Universidade Federal de Vigosa.

Por meio da Tabela 2, nota-se que quando comparado com o numero de vagas, 0S
concluintes possuem uma proporcdo bem menor. Este fato possui forte relacdo com os alunos
que sao retidos na universidade, bem como os alunos que evadem sem terminar o0 curso.
Constata-se um crescimento no nimero de concluintes durante os anos de 2010 e 2016,

principalmente nos cursos de Bacharelado.

Tabela 2- Numero de concluintes nos cursos entre os anos de 2010 a 2016

Modalidade 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016

Total 1.697 1.679 1.770 1.763 1.913 1.937 2.067
UFV Bacharelado 1.425 1.366 1.400 1.456 1.513 1.521 1.694
Licenciatura 272 313 370 307 400 416 373

Fonte: Relatério de Atividades da Universidade Federal de Vigosa.

No ano de 2013, a UFV deu inicio a estruturacdo do projeto de um programa
denominado Primeiro Afo Assim, em 2014, foi criada a comissdo e também ocorreu a
primeira semana de debates de ac¢des a serem tomadas. O intuito do mesmo é o de apoiar o (a
aluno (a) ingressante nesse processo inicial de adaptacdo a nova vida, dado que é nos dois
primeiros periodos de curso em que se concentram as maiores taxas de evasao das instituicoes
de nivel superior, segundo alguns estudos (COULON, 2012; ADACHI, 2009; PEIXOTO et
al., 2003). Tal programa idealiza uma aproximacéo entre a universidade e o discente, de modo
que os alunos figuem mais integrados ao ambiente académico por meio das informacdes
disponibilizadas pelo programa e, como consequéncia, ocorra uma redugdo da evasao
observada nos dois primeiros semestres.

Ao analisar a taxa de evaséo nos cursos de licenciatura ao longo dos anos (Tabela 3),
percebe-se que houve um significativo aumento no percentual de alunos que evadiram entre
2010 e 2012. Porém, nota-se que depois do ano de 2014, o percentual de evasdo nas

licenciaturas declina substancialmente, de modo que atinge em 2016 o valor de 15%.

30 Programa Primeiro ano ainda encontra-se na fase de criagdo e ainda ndo foi implementado.
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Tabela 3- Porcentagem de evasdo e nao evasao para 0s cursos de Licenciatura entre 0S anos
de 2010 a 2016

Decisio 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016
Evadiu 32.70% 41.30% 52.20% 43.70% 39.90% 19.10% 15.00%
N&o evadiu 67.30% 58.70% 47.80% 56.30% 60.10% 80.90% 85.00%

Fonte:Elaboracdo a partir dos dados disponibilizados pelasPré-Reitorias de Ensino e de Pesquisa da
Universidade Federal de Vicosa.

Essa grande reducdo pode ter gétacom o cenario econdmico iniciado nesse
periodo. O Produto Interno Bruto (PIB) reduziu cerca de 9% entre 2014 e 2015 (BARBOSA
FILHO, 2017). Ou seja, houve uma brusca modificacdo na trajetoria de evolugdo do mercado
de trabalho. Segundo Pochmann (2015), o desemprego voltou a crescer rapidamente, além
disso o salario médio dos ocupados perdeu poder aquisitivo nos primeiros sete meses de 2015.

Nesse contexto econdmico, verifica-se que ocorreu uma reducdo significativa nas
taxas de evasdo dos cursos de licenciatura da UFV, no mesmo periodo. Tais fenbmenos
poderiam estar relacionados visto que o mercado de trabalho ndo estava téo atrativo devido a
crise iniciada no ano de 2014. Sendo assim, era mais conveniente continuar nos estudos e
aguardar uma melhoria na economia do pais e nas taxas de desemprego. Além disso, o
mercado de trabalho para docentes € dominado, no Brasil, pelo setor publico. Considerando
que o servidor publico brasileiro tem como direito a estabilidade no emprego, em periodos de
crise observaseia um aumento da atratividade na carreira de docente do setor publico.
Segundo Ghez e Becker (1975), tal fato ocorre porque a demanda por educacdo se comporta
de forma anticiclica em relacdo as crises econémicas, sendo assim, quando as taxas de
desemprego estdo mais altas, os individuos tendem a ingressar no ensino superior como
resposta a baixa oferta de trabalho e essa reacao seria uma maneira de melhorar rendimentos
futuros e também se proteger de futuras flutuagcdes econdémicas.Visando captar o efeito desta
abrupta queda que ocorreu nas taxas de evasao depois do ano de 2014, insere-se a variave
crise que € umdummyqgue indica o periodo anterior e posterior a 2015.

Ao comparar a instituicdo no quesito evasdao com os resultados das universidades
existentes nos outros estados da regido Sudeste para o ano de 2016, conforme Tabela 4, nota
se que nos cursos de bacharelado da UFV acompanham, em maior parte, os valores

observados nos Estados, principalmente o de Minas Gerais.
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Tabela 4- Comparacédo entre taxa de evasao dos cursos da UFV e das universidades da regido
Sudeste, para o ano de 2016.

Bacharelado

Cursos URV MG ES RJ SP
Administracao 14,50% 13,99% 9,40% 18,07% 28,11%
Agronomia 8,80% 10,77% 6,85% 24,88% 8,01%
Arquitetura e urbanismo 2,50% 7,19% 2,97% 8,42% 4,22%
Bioquimica 12,50% - - - -
Ciéncia da Computacgéo 12,30% 2397% 9,38% 3244% 20,38%
Ciéncia e Tecnologia de Alimentos 24,40% - - - -
Ciéncias Contabeis 5,40% 1312% 3,05% 20,10% 10,84%
Ciéncias Econbmicas 8,30% 14,51% 3,31% 22,36% 7,24%
Comunicacao Social 11,10% 26,04% 4,80% -1,14% 7,09%
Cooperativismo 34,50% - - - -
Direito 12,10% 5,37% 1,03% 9,57% 8,29%
Eng.Agricola e Ambiental 17,90% 12,18% - - 8,85%
Eng. Agrimensura e cartografia 14,50% - - - -
Eng, Alimentos 14,30% 21,04% 8,43% 19,13% 6,10%
Eng.Civil 7,40% 7,867 1,15% 0,00% 11,15%
Eng.Eletrica 13,00% 16,72% 4,85% 8,86% 5,86%
Eng. Florestal 15,00% 1527% - 16,90% 10,04%
Eng. Mecanica 13,30% 8,96% 8,99% 8,29% -
Eng. Producéo 7,30% 10,81% 5,39% 14,83% -
Eng. Quimica 10,00% 3,67% 7,11% 6,53% 5,23%
Engenharia Ambiental 13,50% 11,93% - 21,98% 5,00%
Medicina Veterinéaria 6,60% 5,00% 1,53% 10,79% 4,77%
Nutricao 8,90% 12,63% 2,00% 14,47% 10,69%
Secretariado Executivo 9,10% 14,60% - - 11,95%
Zootecnia 17,40% - - - -
Licenciatura*

Cursos URV MG ES RJ SP
Ciéncias Bioldgicas 15,60% 10,77% 4,50% 24,47% -
Danca 7,40% - - - -
Educacéo Fisica 12,40% 7,43% 1,26% 1523% 5,88%
Educacéo infantil 39,00% - - - -
Fisica 30,80% 29,63% 14,78% 55,59% 9,58%
Geografia 15,90% 1,81% 4,03% 7,73% -
Historia 16,40% - 3,78% 16,95% 5,07%
Letras 19,70% 1,90% 14,32% - 4,47%
Matematica 36,90% 2241% 22,98% 34,66% 1328%
Pedagogia 16,90% 12,45% 7,53% - 17,02%
Quimica 17,10% 2297% 20,70% 28,39% 8,14%

Fonte:Elaboracéo a partir dos dados disponibilizados pelas Pré-Reitorias de Ensino e de Pesquisa da UFV.
Nota:*Alguns cursos de licenciatura ndo possuiam informagdes desagregadas entre licenciatura e Bacharelado,
portanto uma parte deste valor percentual de evaséo faz parte dos cursos de modalidade bacharel.
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Dentre esses cursos, 0 que apresentou nivel mais alto de evasdo foi o de
cooperativismo (34.5%). Enquanto isso, observa-se que as taxas de evasao noscursos d
licenciatura da UFV se aproximam dos valores observados no Rio de Janeiro e comparando
com os cursos de bacharelado da instituicdo as licenciaturas apresentam alguns valores bem
mais elevados. O curso que exibiu a maior taxa de evasao no ano de 2016 na Instituicdo foi o
de educacao infantil (39%), valor esse muito elevado, inclusive superior a maior taxa dos
cursos de bacharelado.

A UFV é uma referéncia entre as Instituicdes de Ensino Superior (IES) na questédo da
assisténcia estudantil. Aos estudantaga vulnerabilidade econbémica seja comprovada, a
IES disponibiliza as seguintes modalidades de auxilio: bolsa moradia, servigo alimentacao,
bolsa crechefg-escola e servico moradia. No ano de 2015, por exemplo, a Pro-Reitoria de
assuntos comunitarios atendeu 1.533 alunos nos alojamentos; 827 com auxilio moradia; 2.912
com acesso gratuito ao restaurante universitario e 179 com bolsa de iniciacdo profissional,
todos levando em consideracédo a avaliacdo socioeconémica.

Outros programas sao desenvolvidos na UFV como forma de incentivo aos estudantes.
Dentre eles, pode-se destacar os projetos de iniciagao cientifica e de extensao que possibilitam
ao estudante um aprendizado paralelo aosguaprende na sala de aula, pois o estudante
participa da busca por novas alternativas de estudo nos laboratérios e oferece retorno a
sociedade brasileira, por meio de atividades extensionistas. Muitos destes projetos de pesquisa
e extensdo oferecem auxilio financeiro para os bolsistas.

Além disso, para as licenciaturas, em especifico, sdo oferecidos outros programas para
melhorar a formagéo destes profissionais e, também, de certa forma, incentivar a conclusédo do
curso. O Programa Institucional de Bolsa de Iniciacdo a Docéncia (Pibid), por exemplo, visa a
concessao de bolsas para os estudantes de licenciatura atuarem na educacao basica. Outr:
exemplo é o programa de consolidacdo das licenciaturas (Pro-docéncia), cujo objetivo &
contribuir para elevar a qualidade dos cursos de licenciatura, por meio de fomento a projetos
institucionais, reconhecendo a relevancia social dos profissionais do magistério na educacao

basica.
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Tabela 5- Porcentagem de evasdo e ndo evasdo de acordo com o incentivo recebido para os
cursos de licenciatura entre os anos de 2010 a 2016

Incentivo Decisao 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016
Pesquisa Evadiu 22.50% 25.00% 36.00% 23.70% 12.50% 6.40%  14.80%
N&o evadiu 77.50% 75.00% 64.00% 76.30% 87.50% 93.60% 85.20%
Auxilio Evadiu 37.30% 35.30% 52.10% 39.40% 35.90% 17.70% 11.60%

N&o evadiu 62.70% 64.70% 47.90% 60.60% 64.10% 82.30% 88.40%

Fonte: Elaboragédo a partir dos dados disponibilizados pelas Pro-Reitorias de Ensino e de Pesquisa da UFV.

Os alunos que recebem algum tipo de auxilio ou participam de algum projeto de
pesquisa tendem a evadir menos e isto pode ser verificado na Tabela 5. A porcentagem de
alunos que evadem recebendo auxilio e/ou pesquisa representam uma parte pequena
comparada aos que decidem permanecer no curso. Este resultaderaontro do que a

teoria explica, que este apoio serve como um incentivo para que o aluno permaneca no curso.

Tabela 6- Média dos coeficientes de acordo com a evasdo para 0s cursos de licenciatura

Evadiu N&o evadiu
Coeficiente 1° semestre 52.99 72.58
Coeficiente 2° semestre 47.30 71.76
Coeficiente acumulado 45.88 73.62

Fonte: Elaboracao a partir dos dados disponibilizados pelas Pr6-Reitorias de Ensino e de Pesquisa da UFV.

Verifica-sepor meio da Tabela 6, aqueles estudantes que decidem evadir dos cursos de
licenciatura sdo os que possuem menor coeficiente, tanto do primeiro semestre, quanto do
segundo semestre e também o acumulado. Este ultimo possui uma diferenca ainda maior
guando se compara com 0s alunos que permanecem no curso. Tal resultadcacmnolosr
estudos tedricos que afirmam que o coeficiente influéncia na permanéncia do aluno, visto que
0 incentiva a permanecer como também aumentar a sua integracdo e cCompromisso com a
instituicdo (CABRERA et al., 1992; TINTO, 1997).

Quantoascaracteristicas individuais dos alunos, percebe-se através do Gréfico 2 que a
maior porcentagem de estudantes que evadiram s&o do sexo feminino, possuia filhos de até

cinco anos morando com elas, sendo o mesmo valido para os homens.
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Grafico 2 - Caracteristicas individuais do aluno de acordo com a decisdo entre evadir e ndo

evadir

Mulher sem filho

Mulher com filho

Homem sem filho

Homem com filho

0% 10% 20% 30% 40% 50% 60% 70% 80% 90% 100%
B Evadiu = N3&o evadiu

Fonte: Elaboracgéo a partir dos dados disponibilizados pelas Pro-Reitorias de Ensino e de Pesquisa da UFV.

Portanto, quando o aluno tem a responsabilidade de cuidar de um filho e a0 mesmo
tempo precisa estudar, isso tende a gerar uma situacdo que, em grande maioria dos casos
acarreta em evasédo. Por meio dessa analise, pode-se dizer que, comparado com as mulhere

na mesma situagao, os homens evadem mais quando tem filhos em casa.

4.2 Ajustamento dos modelos

Antes de realizar a analise de resultados, fez-se necesséario a apresentacdo de testes
estatisticos para garantir que a estimacao realmente obedeca as propriedades estatisticas
consistentes. O primeiro teste a ser apresentado € o teste de Wald para identificar a
significancia global do modelo. A hipotese nula deste teste € a de que os coeficientes de
interesse sdo simultaneamente iguais a zero, de tal modo que remover essas variaveis do

modelo n&o prejudica significativamente o seu ajuste.
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Podese observar por meio das informacdes contidas na Tabela 7 que, ao nivel de
significancia de 1%, rejeita-se a hipétese nula, ou seja, pelo menos um dos coeficientes
estimados nos modelos € diferente de zero e, portanto, a relagdo estudada é estatisticamente
significativa para as duas estimacdes. Desta forma, ao rejeitar a hipétese nula do teste, teve-

um primeiro indicio de que os modekstaobem especificados.

Tabela 7- Teste de Wald de significancia global

Estimacao Modelo Teste Wald
¢ Valor calculado P-valor
Modelo Nulo - -
1 (o]
Evasdo 1% Ano Modelo com variaveis dos 3 niveis 396.15 0.0000
Evasédo depois do  Modelo Nulo - -
1° Ano Modelo com variaveis dos 3 niveis 396.86 0.0000

Fonte: Elaboragéo a partir dos dados disponibilizados pelas Pro-Reitorias de Ensino e de Pesquisa da UFV.
Nota: O modelo nulo ndo contém variaveis explicativas, por isso ndo possui valor calculado do teste de Wald e,
consequentemente, ndo pogswalor.

A Tabela 8fornece os resultados para o teste LR que compara o modelo combinado
ajustado com uma regressdo padrédo sem efeitos aleatorios no nivel de grupo, no caso do
modelo logistico hierarquico € comparado com uma regressao logistica padréo. Se essa
diferenca for estatisticamente significativa quer dizer que o modelo logistico multinivel se

adequa melhor do que quando néo se considera os niveis.

Tabela 8- Testdikelihoodratio (LR tes)

o Testey?
Estimagao Modelo Valor calculado P-valor
Evasio 19 Ano Modelo Nulo 272.85 0.0000
Modelo com variaveis dos 3 niveis 3.79 0.026
Evaséao depois do Modelo Nulo 333.92 0.0000
1° Ano Modelo com variaveis dos 3 niveis 34.72 0.0000

Fonte: Elaboracgédo a partir dos dados disponibilizados pelas Pro-Reitorias de Ensino e de Pesquisa da UFV.

Percebe-se que para ambas as estimacdes, ao nivel de significancia de 1%, o modelo
logistico multinivel € o mais adequado para analisar a probabilidade de evaséo dos alunos nos
cursos de licenciatura da UFV entre os anos de 2010 a 2016. Portanto, a inclusdo dos niveis

nas duas analises faz-se necessério para alcancar resultados robustos.
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4.3 Andlise da probabilidade de evaséo no primeiro ano

Para explicar a evasao no primeiro ano dos cursos de licenciatura da UFV entre os
anos de 2010 e 2016, utilizou-se o Modelo Logistico Hierarquico. Cunha e Carvalho (2005)
explicam quesedeve ter uma visdo diferenciada e mais acolhedora durante esse periodo, pois
€ considerado um periodo critico para o desenvolvimento e ajustamento académico do
discente. As autoras apontam ainda que durante o primeiro ano o estudante passa por diversos
desafios advindos da transicdo entre a adolescéncia e a vida adulta, além das novas exigéncias
da vida universitaria. Sendo assim, € uma forma de desafio que o aluno precisa vencer.

A analise inicia-se entdo com a estimacdo de um modelo nulo (ou ndo condicional),
isto €, um modelo sem variaveis explicativas, que permite verificar se existe variabilidade da
probabilidade de evasdo no primeiro ano entre alunos de cursos diferentes no ano t e de
alunos de um mesmo curso em anos diferentes. Nenhuma variavel explicativa € inserida na
modelagem, que considera apenas a existéncia de um intercepto e dos termos de erro.

Esse resultado é uma parte fundamental para prosseguir com a analise multinivel, pois
a partir dele calcula-se o coeficiente de correlacao intraclasse, que reforca a justificativa de se
utilizar o modelo hierarquico. Essa analise permite verificar a homogeneidade em um mesmo
grupo e, ao mesmo tempo, a heterogeneidade entre grupos distintos. Sendo assim, permite
confirmar se o modelo multinivel realmente € melhor do que o logistico padrao.

A Tabela 9 apresenta os resultados da correlacdo intraclasse para o modelo nulo. As
correlagdes intraclasse de nivel 2 (no curso) e de nivel 3 (ano) para o modelo nulo séo iguais a
0,3698 e 0,1274, respectivamente. Isto significa que, aproximadamente, 24% das variacdes na
probabilidade de evadir no primeiro ano se deve as diferencas entre os departamentos da
UFV, enquanto que cerca de 13% (nivel 3 - variacdo temporal) das variacfes possuem relacdo
com as diferencas entre os anos. Portanto, para o modelo sem variaveis explicativas a
probabilidade de evasao do aluno é mais afetada pela variacdo entre os cursos do que entre os
anos, o que era de se esperar, dado que as mudancas sdo maiores em geral entre 0S cursc
(grande heterogeneidade entre os departamentos) ao longo de um mesmo ano, do que ao

longo dos anos.
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Tabela 9- Modelo Hierarquico nulo pameterminar a probabilidade evasédo no primeiro ano dos
cursos de licenciatura da UFV

Efeito Fixo
Coef. Desvio Padrédo
Intercepto (Bo;q) -2,6693** 0.3408
Efeito Aleatorio
Correlacéo intraclasse Desvio Padrao
Variacdo entre cursos 0.3698 0.0662
Variacdo Temporal 0.1274 0.0735

*** Significativo a 1%.
Fonte: Elaboracao a partir dos dados disponibilizados pelas Pro-Reitorias de Ensino e de Pesquisa da UFV.

Uma vez estimado o modelo nulo e comprovado a necessidade de se utilizar o modelo
multinivel, a andlise prossegue com a introducédo das variaveis explicativas. Sendo assim, na
Tabela 10, sdo apresentados os erros padrao e os efeitos marginais no ponto médio do modelo.
Esta andlise sera feita apenas para as variaveis continuas para a explicacdo da probabilidade
de evasédo no primeiro ano. Posteriormente, prossegue-se com a analise da razao de chance
para as variaveis explicativas binarias. Optou-se por utilizar tal procedimento porque, segundo
Shirasu e Arraes (2014), o efeito marginal nesse caso deixa de ser o adequado. Em anexo,
encontram-se os resultados dos modelos Logit hierarquico para a evasao no primeiro ano.

Verifica-se, por meio da Tabela 10, que o rendimento académico do aluno € uma
variavel fundamental para a decisdo de evasdo do aluno, nota-se que um aumento no
coeficiente do aluno reduz a probabilidade de evadir no primeiro ano. Durante o periodo
analisado um ponto a mais no coeficiente do aluno, a probabilidade de abandonar o curso
seria reduzida em 2,1 pontos percentuais.

O primeiro ano éum periodo critico na formacdo académica e na definicdo de
permanéncia, conforme exposto pela literatura (COULON, 2012; SANTOS E SILVA, 2011)
Logo o bom desempenho dos alunos nesta fase € de suma importancia, pois € uma forma de
impulsiona-lo a permanecer no curso. Peixoto et al. (2003), explica que a evasdo é
influenciada principalmente pelo rendimento académico do estudante nos primeiros periodos
do curso, de modo que 0s cursos com maior indice de evasao sdo geralmente os com maiores
taxas de reprovacédo. Este resultado condiz com o que o modelo de Tinto (1975) apresenta, o
qual afirma que o bom rendimento serve como uma motivagao para que o aluno permaneca no

curso e tenha a intensao de conclui-lo.
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Tabela 10- Efeitos marginais para variaveis continuasda estimacdo da evasdo no primeiro
ano dos cursos de licenciatura da UFV

Nivel 1
Variaveis Efeito Marginal Desvio Padrao
Rendimento -0,0021" 0,0002
Estoque de capital humano 0,0089™ 0,0022
Idade -0,0001s 0,0005
Nivel 2
Experiéncia docente -0,0485 0,0232
Quialificagcdo docente 0,0363 0,0173
Nivel de Atividade de Pesquisa -0,0002s 0,0064

*** Significativo a 1%; ** Significativo a 5%; ns- ndo significativo.
Fonte:Elaboracdo a partir dos dados disponibilizados pelas Pro-Reitorias de Ensino e de Pesquisa da
Universidade Federal de Vicosa.

Um ponto interessante apresentado na Tabela 10 é de que o estoque de capital humano
aparece afetando positivamente a evasdo, ou seja, estudantes mais bem preparados que
ingressam nos cursos de licenciatura da UFV tendem a evadir mais. Avena e Verhine (2013)
argumentam que o maior estoque de capital humano eleva o rendimento, reduzindo,
posteriormente, o abandono. Os autores explicam que na educacao superior verifica-se uma
grande diferenca de custos educacionais e de rendimento entre os alunos ingressantes neste
nivel de ensino, de modo que essas se devem basicamente as diferencas de estoque de capit:
humano que esses estudantes acumulam ao longo de sua vida escolar até chegar a
universidade. Além disso, os autores destacam que o aprendizado do aluno nédo é resultado
apenas das condi¢des e qualidade do ensino corrente que lhe é oferecido, mas também das
caracteristicas da educacédo que Ihe foi oferecida em tqregsasios.

O resultado encontrado no presente trabalho € interessante, dado que estes estudantes
com maior estoque de capital humano tém maiores oportunidades de troca de curso,
principalmente a partir da utilizagdo do ENEM para o ingresso no ensino superior. Cabe
destacar que as notas de ingresso nos cursos de licenciatura, em geral, ndo sdo tao elevada
guando comparadas aos outros cursos. Portanto, uma nota elevada em um destes cursos néa
implica em facilidade de ingresso em cursos como, por exemplo, as engenharias e medicina.

Lima e Machado (2014) observam que fazer um curso de graduacdo apenas por ter
sido aprovado n&o gera motivagao suficiente para finalizar os estudos. Conjuntamente a este

fato, Gomes (1998) constata que 0 ingresso no curso superior € cercado por elevadas
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expectativas. Entretanto, a falta de informacdes sobre a opcéo feita e as condicdes encontradas
na universidade, influenciam as decis6es de abandono do aluna.pdesgsectiva, Martins

(2007) observa que este processo de ingresso € classificatério, de modo que o aluno, por

muitas vezes, entra na faculdade com pouca ou nenhuma preparacdo e sem nocao das
exigéncias que um curso superior requer, e ao perceber seu despreparo, acaba abandonando

curso. A autora relaciona tal fato com a deficiéncia da educacéo basica, pois os estudantes

ingressam no ensino superior despreparados e alguns inclusive com dificuldades de leitura e

escrita.

A variavel que representa a idade que o aluno ingressou nao apresentou significancia
estatistica, indicando que no caso do abandono no primeiro ano das licenciaturas essa variavel
nao influencia na tomada de deciséo. Isto tende a ter relagdo com o contexto no qual o
estudante esta envolvido, pois pode ocorrer tanto pelo motivo de um jovem néo se encontrar
em um ambiente favoravel (tanto académico, quanto familiar) e precisar abandonar o curso,
guanto pelo fato de ser um discente com maior idade e nao ter muito tempo para os estudos. O
estudo de Santana (2016) também encontrou que ndo ha uma diferenca significativa entre a
idade dos que evadiram em relacéo aos alunos que permaneceram.

As variaveis de curso também sdo apresentadas na Tabela 10, sendo elas: experiéncia
do professor, qualificacdo docengenivel de atividade de pesquisa. As duas primeiras
apresentam significancia estatistica e isto mais uma vez comprova a importancia dos niveis. A
partir desses resultados pode-se afirmar que quanto mais experiente for o professor, menores
sdo as chances do aluno evadir no primeiro ano de curso. Entretanto, a qualificacdo docente
afeta positivamente na evasao do primeiro ano, indicando que professores com doutorado nao
necessariamente sdo como os professores experientes para auxiliar o aluno nesse periodc
critico. Com a devida experiéncia, tais profissionais podem auxiliar e aconselhar de forma
mais efetiva os alunos que ainda possuem duvidas sobre a escolha, bem como muitos servem
de exemplo para alguns alunos. Assim como afirma Barreiro (2009), o professor precisa ter
dominio de conteudo, de sala, de competéncias, habilidades e atitudes para que consiga
enfrentar as adversidades diarias do aprendizado do aluno, logo, seu desenvolvimento como
profissional é fundamental e um grande desafio.

A variavel nivel de atividade de pesquisa ndo apresentou significancia estatistica
indicando que a intensidade de pesquisa do departamento ao qual o curso de licenciatura

pertence ndo exerce influéncia para explicar a evaséo. Tal resultado pode indicar uma falha
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por parte dos departamen&m iniciar os discentes de graduacdo nas atividades de pesquisa,

ou seja, a pesquisa pode estar sendo muito direcionada para a Pds-Graduacdo. O que pode
estar relacionado a questao de que se trata da evasdo no primeiro ano e muitas vezes esse
alunos que estéo iniciando o curso ainda n&o possuem conhecimento e/ou ndo tem a
oportunidade de participar das pesquisas. Assim como afirma Adachi (2009), os alunos que
permanecem no curso possuem certeza na escolha dos cursos e ja possuem um planejament
material e psicologico para a realizacdo do mesmo.

A Tabela 11 apresenta as razdes de chances de se abandonar os cursos de licenciature
no primeiro ano, calculadas para as variaveis explicativas binarias. Quanto a varidisg de
constata-se que ela afeta negativamente a probabilidade de evadir no primeiro ano, dada as
demais caracteristicas, as chances de abandono sdo 91,57% menores, considerando a medi
dos todos os cursos depois do ano de 2015. Ghez e Becker (1975) indicam que existe uma
relacdo negativa entre a atividade econbmica e a demanda por educacdo. Em periodos de
expansao econdmica o custo de oportunidade de estudar se eleva induzindo as pessoas &
optarem pelo mercado de trabalho, que estaria pagando 6timos salarios.

O efeito contrario é observado nas recessdes, e nesses casos 0s individuos procuram
uma forma de aumentar o estoque de capital humano (como, por exemplo, ingressam no
ensino superior) para amenizar os efeitos de crises futuras (GHEZ; BECKER, 1975). Com o
aumento da taxa de desemprego, fato que ocorreu no Brasil durante e apds 2015, os agentes
econdmicos tenderiam a se qualificar para retornar ao mercado de trabalho quando este
mostrasse reacdo, ou seja, na recessao obsenzanm aumento da demanda por educagao
os individuos permaneceriam matriculados nos cursos.

As variaveis de incentivo (auxilio e bolsa de pesquisa) sdo fundamentais quando se
trata de abandono. Assim, os resultados acima sugerem que receber algum tipo de auxilio
(alimentacdo ou moradia) da instituicAo tem exercido importante papel, pois alunos que
possuem tal assisténcia tém as chances de abandonar o curso reduzidas em 54,22%. Da
mesma forma, a participacdo em algum tipo de pesquisa reduz a probabilidade de abandono
no primeiro ano, quando se compara alunos com as mesmas caracteristicas, a chance de o¢
que estado participando de pesquisa abandonarem a graduacéo reduz em 47,49% em relacao a
chances daqueles que né&o participam.

Sales Junior (2013) afirma que a assisténcia ao estudante € uma forma de firmar o

relacionamento do discente para com a instituicio e também com o0 objetivo de concluir o
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curso. Além disso, no caso da participacdo em pesquisa € uma forma de garantir que o aluno
mantenha um bom rendimento durante o curso, dado que para ter acesso a pesquisa 0 alunc

deve ter bom coeficiente.

Tabela 1+ Razéo de chancespara variaveis binariasda estimacdo da evasao no primeiro ano
dos cursos de licenciatura da UFV

Variaveis Coeficiente Desvio Padrao
Nivel 1
Pesquisa 0,5251** 0,1505
Auxilio 0,4578** 0,1127
Cota l 1,6577° 0,6397
Cota 2 0,7644° 0,4563
Cota 3 1,9998** 0,6734
Cota 4 1,8041% 0,7701
Género 0,7824° 0,1486
Noturno 1,2670° 0,2893
Cursinho 0,983%* 0,1892
Mé&e - Fundamental 1,469%° 0,5011
Mae— Médio 1,0524° 0,2616
M&e— Superior ou Pos 1,0680° 0,2687
Pai— Fundamental 0,7803° 0,2628
Pai -Médio 1,1102% 0,2610
Pai— Superior ou Pés 1,2679° 0,3350
Filho 1,0195%° 0,5227
Precisa trabalhar 0,731%° 0,1620
Ingresso- Tentativa 1 1,4628° 0,5964
Ingresso- Tentativa 2 0,9506° 0,4024
Ingresso- Tentativa 3 0,8476™ 0,4265
Nivel 2
Pdés-Graduacéo 1,0542° 0,3278
Nivel 3
Crise 0,0843** 0,0262

*** Sjgnificativo a 1%; ** Significativo a 5%; ns - N&o significativo.
Fonte: Elaboracao a partir dos dados disponibilizados pelas Pr6-Reitorias de Ensino e de Pesquisa da UFV.

Quanto as modalidades de cota, observa-se que apenas a cota modalidade 3 foi
estatisticamente significativa, sendo que os requisitos para que o individuo participe desta
modalidade s&o: candidatos que cursaram o ensino médio integralmente em escolas publicas
brasileiras, auto declarados pretos, pardos ou indigenas, independente da renda familiar. Deste
modo, o ingressante pela cota 3 apresenta chance de abandonar a universidade no primeiro

ano igual a 99,98% em relacdo as chances de um discente que ingressa pelas demais
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modalidades de cota e pela concorréncia geral. Dado que neste caso a renda familiar ndo sera.
necessariamente, uma barreira para o ingresso desse individuo, fazendo com que o sujeito
possa concorrer em outras instituicdes de ensino superior (com ou sem cota). Sampaio et al.
(2011) explicam que os discentes com maior renda familiar ttm a vantagem de que o0s pais

podem arcar com uma possivel indecisdo e escolha por iniciar outro curso. Além disso, tem a

questdo de que nas modalidades 3 e 4 a nota de corte €, em geral, mais elevada do que na:
cotas anteriores. Sendo assim, o aluno que entra numa licenciatura por uma dessas
modalidades tende a ter maior chance de abandonar o curso e tentar um outro curso utilizando
novamente a cota.

Os resultados apontam qascaracteristicas individuais (género e se tem filho), ndo
apresentaram significAncia estatistica. Este resultado pode ter relagcdo com caracteristicas
especificas dos alunos das licenciaturas da UFV. Conforme explica Santana (2016), a questao
acerca do género e a evasao nas universidades descritas na literatura prevalecem mais em un
campo de incerteza do que de uma afirmacao probabilistica. O autor explica que os estudos,
no geral, encontram efeitos distintos e que ndo se sustentam, dado que existe uma
particularidade contextual do género, fazendo com que esta variavel ndo determine a deciséao
pela evasdo em alguns casos. Quanto ao fato de ter filho, pode existir relacdo com a questao
de que atualmente existem alguns meios de apoio aos pais com filhos, principalmente no caso
dos universitarios (por exemplo, as creches), o que acaba facilitando, em parte, a continuacao
dos estudos.

Quanto a escolaridade dos pais, nenhuma dlasmies utilizadas apresentou
significAncia estatistica, sendo assim, ndo afetam a decisdo de abandono no primeiro ano do
estudante. Tal fato pode indicar que, assim como a renda, isoladamente ndo tem a forca de
impactar a evasao. Além disso, a evasdo no primeiro ano pelo que se nota, envolve muito
mais uma questdo de adaptacdo e de percepcdo de curso por parte do aluno, do que
especificamente uma influéncia dos pais. O conselho dado pelos pais € um fator fundamental
e, geralmente, pais mais escolarizados podem dar melhores conselhos aos filhos na questao dc
ensino superior, mas outros fatores (exemplo: rendimento e estoque de capital humano)
tendem a ser mais importante durante essa decisédo (CISLAGHI, 2008).

O turno em que o curso é oferecido também ndo afeta a probabilidade de evasédo do
estudante. Tal fato é relevante, dado que pode indicar que quando o aluno escolhe fazer um

curso no periodo noturno nao implica que necessariamente ele tera maior probabilidade de
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abandonar. Cabe ressaltar que o aluno que ingressa no periodo da noite ja sabe essa
informac&o antes mesmo de entrar no curso. A literatura aponta que aqueles que geralmente
optam por estudar no periodo noturno sdo os que trabalham, o que pode ter relagdo com
maior evasao no turno da noite (ADACHI, 2009). Portanto, a questao estaria mais relacionada
com o trabalho e com o esgotamento, do que pelo horario que se estuda.

O fato de o aluno ter frequentado cursinho pré-vestibular ndo foi estatisticamente
significativo, indicando que esse fator ndo possui impacto na probabilidade de evadir do
estudante no primeiro ano de curso. Isso pode estar relacionado com o fato dos cursos
analisados serem os de licenciatura, visto que infelizmente ndo sdo cursos cujo prestigio é
elevado e, portanto, os estudantes geralmente ndo buscam frequentar cursinhos com intuito de
ingressar em tais cursos, como sao os casos de medicina e das engenharias. Dessa forma
frequentar cursinho pré-vestibular ndo influencia a probabilidade.

Quanto as tentativas de ingresso e ao fato de precisar trabalhar durante o curso,
verifica-se que nenhuma delas afetam a probabilidade de abandonar o curso no primeiro ano
dos alunos de licenciatura. Este resultado pode indicar que no primeiro caso, o abandono
independe da questdo de quantas vezes o0 aluno tentou entrar na universidade, 0 que conta
mesmo sdo algumas caracteristicas individuais académicas, além de alguns fatores ligados ao
departamento. No segundo caso, pode-se intuitivamente pensar que, por se tratar ainda do
primeiro ano, aquele aluno que entra disposto a trabalhar e estudar ainda possui uma forga
maior de tentar conciliar os dois. Obviamente que com o passar do tempo isso pode mudar.
Porém, a questdo de precisar trabalhar pode nao acafiretamente em abandono, mas
tende a influenciar o rendimento e, consequentemente, aumentar as chamsesade
(ADACHI, 2009; SALES JUNIOR, 2013).

Por fim, no caso dos cursos que possuem programa de pos-graduacao, verifica-se que
ndo existe influéncia desse aspecto sobre a probabilidade de evadir. O que pode estar
relacionado com o fato de que os alunos ndo analisam muito a questdo de pés-graduacéo
como uma forma de decidir por ndo abandonar no primeiro ano. De modo que, um
departamento que possui pés-graduacdo deve ser mais consolidado e deveria servir como um
incentivo a pesquisa e ao ensino (principalmente no caso das licenciaturas), no entanto, ndo
tem causado nenhum efeito na escolha destes alunos durante seu primeiro ano de curso.

Em vista disso, percebe-se que as varidveis que mais afetam a probabilidade de

abandono no primeiro ano nos cursos de licenciatura da UFV no periodo de 2010 a 2016 sao:
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o rendimento académico, o estoque de capital humanpesquisa, o auxilio, a cota

modalidade 3, crise, experiéncia docente e qualificacdo docente. Sabe-se que este é um
periodo critico para os alunos, logo seria interessante um aumento da integracdo entre
estudante e instituicdo. Um ponto importante é que passando o periodo critico ainda existe a
possibilidade de evaséo e é necessario entender estes determinantes. Assim, o proximo tépico

analisa a probabilidade de abandonar os cursos de licenciatura, depois do primeiro ano.

4.4 Andlise da probabilidade de evasado depois do primeiro ano

Tal qual exposto anteriormente, a andlise inicia-se com a estimacao de um modelo ndo
condicional, a fim de verificar se existe variabilidade da probabilidade de abandono depois do
primeiro ano entre alunos de cursos diferentes nd ande alunos de um mesmo curso em
anos diferentes. Além disso, a partir deste modelo calcula-se o coeficiente de correlacao
intraclasse que reforca a justificativa de se utilizar o modelo hierarquico.

Os resultados da correlagéo intraclasse para o modelo nulo sdo apresentados na Tabela
12. A correlacédo intraclasse de nivel 2 (no curso) para o modelo nulo é igual a 0,4594 e a
correlacdo intraclasse de nivel 3 (no ano) € igual a 0,3556. Desta forma, pode-se afirmar que
aproximadamente 10% das variacées na probabilidade de evadir depois do primeiro ano se
deve as diferencas entre os departamentos da UFV, enquanto que cerca de 36% das variagde:
possuem relacdo com as diferencas entre os anos. Portanto, nota-se que no caso da analise
partir do primeiro ano o efeito das diferencas entre os anos aumenta, o que é de se esperar
visto que sdo considerados mais anos. Tal fato demonstra novamente a importancia de se

considerar os nive

Tabela 12- Modelo Hierarquico nulo para determinar a probabilidade de evasdo nos cursos
de licenciatura da UFV apds o primeiro ano

Efeito Fixo
Coef. Desvio Padrédo
Intercepto (Boj¢) -2,5448** 0.5682
Efeito Aleatdrio
Correlagéo intraclasse Std.
Variacdo entre cursos 0.4594 0.1185
Variacdo Temporal 0.3556 0.1399

*** Significativo a 1%.
Fonte: Elaboragéo a partir dos dados disponibilizados pelas Pro-Reitorias de &dsi Pesquisa da UFV.
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Uma vez estimado o modelo nulo e comprovada a necessidade de se utilizar o modelo
multinivel, a andlise prossegue com a introducéo das variaveis explicativas. Na Tabela 13 sdo
apresentados para as variaveis continuas os erros padrao e as elasticidades no ponto médio d
modelo, a fim de exibir resultados mais robustos e com relevancia para a explicacdo da
probabilidade de evasao depois do primeiro ano. Posteriormente, prossegue-se com a analise
de razdo de chances para as variaveis explicativas binarias. Em anexo, encontram-se 0s

resultados dos modelos de Logit hierdrquico para a evasao depois do primeiro ano.

Tabela 13 - Efeitos marginais para variaveis continuasda estimacdo da evasdo apos o
primeiro ano dos cursos de licenciatura da UFV

Nivel 1
Variaveis Efeito Marginal Desvio Padrao

Rendimento -0,0020%*** 0,0008
Estoque de capital humano 0,00003° 0,0012
Idade 0,0001s 0,0003

Nivel 2
Experiéncia docente 0,018%s 0,0243
Qualificacdo Docente -0,0052¢ 0,0115
Nivel de Atividade de Pesquisa 0,0003¢ 0,0001

*** Significativo a 1%; ns— N&o significativo.
Fonte: Elaboracao a partir dos dados disponibilizados pelas Pr6-Reitorias de Ensino e de Pesquisa da UFV.

Os resultados e os efeitos sédo bem parecidos com os da probabilidade de evaséo no
primeiro ano, porém como era de se esperar possuem variacdes. Verifica-se, através da Tabela
13, que novamente rendimento académico do aluno € uma variavel fortemente significativa
para explicar a decisdo de evasédo do aluno. Desta forma, nota-se que entre 2010 e 2016 um
aumento no coeficiente do aluno tem como efeito uma redugéo de 2,0 pontos percantuais n
probabilidade de evadir depois do primeiro ano de curso.

Portanto, percebe-se que mesmo apos o periodo considerado critico o desempenho do
aluno mantém um significativo impacto sobre a deciséo de evadir odllo&aso a evasao
depois de um ano de curso tende a ser mais custosa para o discente. Assim, esta variavel que
indica 0 quao comprometido o aluno esta com a instituicdo e com o objetivo de concluir o
curso se demonstra importante quanto a permanéncia, logo, aumenta a interacdo do aluno,
tanto académica como a social (BEAN, 1980; CABRERA et al., 1992; TINTO, 1997).

A variavel de estoque de capital humano deixa de ser significativa para o abandono

depois do primeiro ano de curso. Tal fato € aceitavel, visto quexs utilizada para esta
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variavel € a nota de ingresso e, logicamente, depois de um ano ja ndo possui importancia para
o aluno, pois 0 mesmo néo podera mais utiliza-la para eventuais ingressos em outros cursos e
instituicdes. Atualmente, pelo fato da instituicdo utilizar o Sisu como principal forma de
entrada na universidade, o estudante que desiste depois do primeiro ano, se quiser ingressar
em Nnovo curso ou instituicdo, devera realizar uma nova prova do ENEM (MEYL,2018
Portanto, deixa de existir uma relacdo direta entre o estoque de capital humano e a
probabilidade de evaséo depois do primeiro ano nos cursos de licenciatura da UFV.

Quanto a idade do individuo, novamente mantem-se estatisticamente insignificante.
Todas as variaveis continuas de curso ndo séo estatisticamente significativas, indicando que
experiéncia docente, a qualificacdo docentenivel de atividade de pesquisa ndo afetam a
probabilidade de abandono do aluno depois do primeiro ano de curso no periodo analisado.
Tal fato é intrigante, dado que no primeiro ano as duas primeiras eram significativas.

As duas variaveis de nivel 2 que impactavam significativamente a evasao do primeiro
ano perdem relevancia estatistica. Novamente, a variavel de nivel de atividade de pesquis
ndo possui efeito sobre a evasdo depois do primeiro ano. O numero de projetos que um
determinado departamento possui ndo necessariamente implica em um grande numero de
alunos da graduacao participando da pesquisa, dado que também existem 0s cursos de pos-
graduacdo. Sendo assim, alguns alunos acabam nao tendo oportunidade de participar e os
demais podem nao levar isso em consideragdo durante a decisao pelo abandono. Tais casos
podem ter relacdo com as grades curriculares dos cursos (porém, de dificil mensuracao), pois
alguns alunos transferem dificuldades do primeiro ano para os periodos subsequentes, desta
forma se veem proibidos de cursar determinadas disciplinas devido a reprovagdes iniciais e
esses cursos geralmente possuem muitos pré-requisitos, o que acaba desanimando algun:
alunos e ao longo dos periodos os mesmos acabam desistindo (NORA et al., 2005).

Por meio da Tabela 14 verifica-se que as variaveis de crise e as de incentivo (auxilio e
pesquisa) sdo fundamentais quando se trata de abandono, pois afetam tanto na evaséo dc
primeiro ano, quanto depois deste periodo critico. Assim, nota-se que, dadas as demais
caracteristicas, as chances de abandono sao 99,45% menores, considerando a média de todc
0S cursos, depois do ano de 2015, portanto tem a mesma relacdo com a evasao que 0 topicc
anterior. Portanto, o discente pondera melhor a escolha de abandonar o curso, visto que o

mercado de trabalho ndo se encontra em condi¢6es favoraveis (GHEZ; BECKER, 1975).
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Tabela 14- Razédo de chances para variaveis binariasda estimacédo da evasao apds o primeiro
ano dos cursos de licenciatura da UFV

Variaveis Coeficiente Desvio Padréo
Nivel 1
Pesquisa 0,3169*** 0,0817
Auxilio 0,5285*** 0,1056
Cota 1 0,8400s 0,3272
Cota 2 0,7861s 0,3727
Cota 3 0,5066° 0,2217
Cota 4 0,4870s 0,2880
Género 0,8121¢ 0,1320
Noturno 1,1031% 0,2271
Cursinho 0,7261** 0,1161
Mée - Fundamental 1,9573*** 0,5391
Mée- Médio 1,4938** 0,3043
Mae— Superior ou Pés 1,2824s 0,2836
Pai— Fundamental 0,7364s 0,2007
Pai -Médio 1,1452s 0,2292
Pai— Superior ou Pés 1,3317¢ 0,3008
Filho 0,6726s 0,2721
Precisa trabalhar 1,4297** 0,2507
Ingressoe- Tentativa 1 1,3613° 0,4506
Ingressoe- Tentativa 2 1,1094° 0,3779
Ingressoe- Tentativa 3 1,3035¢ 0,5240
Nivel 2
P&6s-Graduacgéao 0,9798¢ 0,2616
Nivel 3
Crise 0,0055*** 0,0054

*** Significativo a 1%; ** Significativo a 5%; ns Nao significativo.
Fonte: Elaboracao a partir dos dados disponibilizados pelas Pr6-Reitorias de Ensino e de Pesquisa da UFV.

Quanto as variaveis de incentivo (auxilio e pesquisa) os resultados sugerem que
receber algum tipo de auxilio (alimentacdo ou moradia) reduz as chances de abandonar o
curso em 47,15%. Concomitantemente, a participagdo em algum tipo de pesquisa reduz a
probabilidade de abandono depois do primeiro ano, quando se comparam alunos com as
mesmas caracteristicas, em 68,31% em relagéo as chances daqueles que n&o participam.

Quando o estudante participa de uma pesquisa hd um aumento da interacdo entre o
mesmo, seus pares e docentes. Além disso, Tinto (1975) explica que o aluno neste caso
percebe que participar da conducéo de uma pesquisa reflete um reconhecimento pelo seu bom
desempenho académico, o que eleva a chance de permanéncia do estudante. Estes resultadc
encontrados no presente estudo, além daoiencontro com a Teoria de Integracdo de
Estudantes, sdo corroborados por varios estudos (BRASIL, 1996; ADACHI, 2009; LIMA e
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MACHADO, 2014; SANTANA, 2016) que apontam a auséncia de interacdo como um fator
de risco para evasao.

Os efeitos darise econdmica inciada em 2014 e de participar da pesquisa sao maiores
para a probabilidade de abandono depois do primeiro ano. Isto pode ter relagdo com o fato
destas variaveis afetarem de modo mais prolongado e como aqui considera-se uma evasao de
modo mais amplo, esses efeitos sdo maiores. Sales Junior et al. (2015) aponta que a
assisténcia estudantil contribui para que o aluno de menor poder aquisitivo possa se manter
estudando na instituicdo, além de ser uma forma de promover a integracdo do estudante com a
instituicdo e, consequentemente, promover a sua permanéncia (BIAZUS, 2004; TINTO,
1997). Os autores também apontam que o auxilio estudantil pode fortalecer o compromisso do
estudante com a instituicdo e com o0 seu objetivo de concluir o curso, pois ao contribuir
financeiramente tende a gerar um sentimento de gratiddo, contribuindo para sua decisao de
permanéncia no curso escolhido.

Mesmo contando com um programa de assisténcia estudantil e os resultados indicarem
que os estudantes que recebe tal assisténcia tém maiores chances de se formar, tal auxilio
pode se mostrar insuficiente para 0os casos em que 0 estudante precisa arcar com outras
obrigacdes financeiras como, por exemplo, colaborar com o sustento da familia (SALES
JUNIOR et al., 2015).

Os resultados demonstram que o aluno que precisa trabalhar durante o curso, aumenta
a probabilidade de abandono depois do primeiro ano, quando comparado aos alunos com as
mesmas caracteristicas, em 42,97% em relacdo as chances daqueles que nao precisarn
trabalhar. Corroborando este resultado, Sales Junior et al. (2015) explicam que quando surge
o conflito entre os compromissos profissionais e os académicos, esses Ultimos sao, na maioria
das vezes, adiados.

Neste contexto, a variavel que indica se o aluno fez cursinho pré-vestibular demonstra
gue o aluno tem suas chances de abandonar o curso reduzidas em aproximadamente 27,40%
Uma possivel explicacao para tal fato € que os alunos que frequentaram cursinho e optaram
pelos cursos de licenciatura possivelmente queriam realmente tal curso. Conforme aponta
Sampaio et al. (2011) frequentar cursinho pré-vestibular aumenta o estoque de capital humano
0 que facilita a evasao, porém um aluno com maior estoque, mas que mesmo assim quis
ingressar no curso de licenciatura e passou pelo periodo critico de um ano, provavelmente tem

vontade e esta decidido a cursar uma licenciatura, logicamente que ndo é certeza a concluséo,
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dado outros fatores diversos. Logo, pode-se considerar que é apds o periodo critico que o
efeito do cursinho (que pode ajudar na escolha do curso) aparece.

Em relagdo as variaveis de contexto familiar, duas das seis variaveis investigadas
mostraram-se estatisticamente associadas as chances de abandono. Desta forma, constata-<
que mae com ensino fundama&ne mae com ensino médio aumentam as chances de
abandono depois do primeiro ano em 95,73% e 49,8% respectivamente, quando comparadas
as mde sem nenhum nivel de instrucdo. Sales Junior et al. (2015) apontam que na presenca de
outras variaveis, as variaveis associadas ao contexto familiar isoladamente podent se torna
um pouco menos relevante para explicar a evasao.

Esta analise leva a crer que realmente a escolaridade da mée exerce mais significancia
quanto a tomada de decisdo de evasado dos filhos do que a escolaridade do pai, 0 que pode
estar relacionado com o fato de que, em muitos casos, a mae possui maior participagcdo na
vida escolar do filho, inclusive em um curso superior. Neste caso, essa influéncia afeta
elevando a evaséo dos filhos, o que é uma realidade, pois em alguns casos as maes que Sa
mais participativas nao terdo as condigdes de conhecimento suficiente para aconselhar os
filhos.

Furtado e Alves (2011) explicam que a mae tem maior efeito sobre essa decisdo dos
filhos indicando que a mesma participa mais efetivamente sobre a vida escolar dos filhos do
que os pais. Entretanto, os autores afirmam que os individuos com pais com nivel educacional
maior evadem menos, principalmente quando é o caso da mae. Isso evidencia que pais com
niveis mais elevados de educacédo podem orientar de forma mais adequada seus filhos durante
a escolha do curso.

Tal como na analise de abandono no primeiro ano, as variaveis de género, turno,
filho, ingresso e pos-graduacao foram nao significativas estatisticamente, portanto comprova-
se, mais uma vez, que estas variaveis ndo afetam a probabilidade de evasdo nos cursos de
licenciatura da UFV. Para o abandono depois do primeiro ano nenhuma das modalidades de
cota foram significativas, o que implica dizer que o fato do aluno entrar por qualquer tipo de
cota ndo afeta a sua decisdo de evasdo. Porém, n&o quer dizer que garanta sumbéem
permanéncia, dado que assegura apenas 0 acesso a0 ensino superior. Mas, a presenca d
outras caracteristicas tende a afetar mais fortemente essa escolha do que participar de algume

modalidade de cota.
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5 CONSIDERACOES FINAIS

Diante das transformagfes que ocorreram no sistema educacional nos ultimos anos e
dos poucos trabalhos na area, € importante pesquisar algumas lacunas existentes sobre c
processo de tomada de decisdo de evasdo nos cursos de licenciatura para a Universidade
Federal de Vigosa, que ainda ndo possui um estudo com este foco de andlise. Neste sentido,
recorreu-se a uma analise das probabilidades levando em consideracdo a natureza hierarquicea
dos dados, com objetivo de analisar os determinantes que impactam a probabilidade de evaséo
dos alunos das licenciaturas da UFV no periodo de 2010 a 2016.

A fim de estimar uma andlise mais detalhada sobre essas probabilidades optou-se por
realizar duas formas de estimacéo: uma para a evasao apenas no primeiro ano e a outra para :
evasao depois do primeiro ano. Desta forma, pode-se verificar quais os determinantes de cada
contexto, dado que a literatura aponta o primeiro ano como o0 mais critico. Para a exposicao
dos resultados utilizae os efeitos marginais no ponto médio para as variaveis continuas e
para aslummiesa razao de chances.

A variavel que demonstrou maior impacto sobre a probabilidade de evasao foi o
rendimento académicoaaduas analises. Este efeito era o esperado, visto que € um dos mais
importantes, pois é o que incentiva o aluno a persistir, isto é, um determinante do
compromisso do aluno para com a concluséo do curso e com a instituicao. Tal fato indica que,
com base na literatura, um maior desempenho no curso de licenciatura da UFV tende a
aumentar a chance de permanéncia do aluno, o que possui forte relagdo com a integracédo
académica e social do aluno.

Além disso, as variaveis de pesquisa, auxilio e crise foram significativas nos dois
modelos e com efeito de reduzir a probabilidade de evasdo. As duas primeiras variaveis vao
ao encontro do que se verifica na literatura, em que formas de incentivo e ajuda financeira
auxiliam para que o aluno permaneca na instituigdo. Nesse caso, quando se considera o
abandono depois do primeiro ano o efeito da variavel de pesquisa passa a ser maior, sendo um
resultado muito interessante e relevante, pois possui indiretamente uma relacdo com o
coeficiente, dado que alunos com bons rendimentos tem mais acesso a tais oportunidades.
Desta forma, observa-se novamente uma relacdo com a questdo da interagdo académica €
social do aluno, visto que a medida que elas aumentam o discente possui mais acesso a

oportunidades de pesquisa que o incentivam a permanecer no curso (TINTO,AL997).
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terceira representa a quebra que ocorreu nas taxas de evasao e teve o sinal esperado, visto qu
0s estudantes ponderam mais uma evasdo em momentos em que a economia nao esté
prospera.

Quanto as variaveis de curso, apenas na estimacao de evasdo no primeiro ano que duas
delas foram significativas sendo elas: a experiéncia do professguaificacdo docented
experiéncia reduz a probabilidade de evasdo no primeiro ano, o que pode ser relacionado com
o fato de que professores mais experientes, geralmente, sabem aconselhar melhor os alunos. A
qualificacdo docente afeta positivamente a evasao, demonstrando que uma maior qualificacédo
nao implica em uma maior experiéncia necessaria para lidar com os alunos.

A instituicdo tem tomado algumas medidas com o intuito de reduzir essas taxas, a
exemplo tem-se o Programa Primeiro Ano. Além disso, a UFV é referéncia no quesito auxilio
aos estudantes e isto é fundamental, visto que alguns alunos desistem por ndo terem condi¢cdes
de se manter. Cabe destacar que, apesar dos niveis altos de evasao a universidade manter
taxas proximas e em alguns casos menores do que as demais instituicdes da regido Sudeste.

A andlise demonstra que os cursos de licenciatura da UFV tém problemas, assim como
outros cursos com a evasao elevada. Algumas medidas podem ser tomadas para contornar
esse problema. Verifica-se o qudo importante é a participacdo em pesquisa, portanto uma
possivel solucdo é incentivar mais a participacdo dos alunos nestas atividades, pois no caso
das licenciaturas pode influenciar até a forma como o discente se vé no futuro como
profissional. Um ponto que a instituicdo deveria explorar mais seria a reducdo das barreiras
entre instituicdo e aluno, possibilitando segundo a literatura uma maior integracédo entre aluno
e universidade, o que resultaria em uma queda nas taxas de evasao.

Os resultados sdo de extrema importancia académica e social e podem auxiliar
algumas as ac¢Oes futuras da instituicdo. Destarte, estudos como esse devem ser realizados
com maior frequéncia, a fim de um acompanhamento periddico. Além disso, seria interessante
a realizacdo de uma andlise de cada curso individualmente ou entdo por ano como novas
metodologias. Desta forma, a UFV poderd cada vez mais reduzir os indices deeevaséo

melhorar a aplicacdo de questionarios, visando tais estudos.
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A. 1- Logit Hierarquico para a estimacédo de evasdo no primeiro ano para os modelos apenas
com variaveis de nivel 1le o comridveisdos3 niveis

Variaveis Coef. Std. Coef. Std.
Rendimento -0,1028%* 0,0055 -0,1031%* 0,0055
Estoque de capital humano 0,427 1x** 0,0923 0,4217** 0,0921
Noturno 0,2309" 0,2153 0,2367° 0,2283
Cotal 0,5034* 0,387 0,5054° 0,3859
Cota2 -0,2564° 0,585 -0,2685° 0,5969
Cota3 0,6961** 0,3415 0,693%* 0,3367
Cota4 0,6520 0,4288 0,5900° 0,4268
Masc -0,2238™ 0,1916 -0,2454° 0,1899
Idade -0,0065%° 0,020 -0,0049° 0,0235
Precisa trabalhar -0,3112" 0,2197 -0,3126° 0,2215
Auxilio -0,7600*** 0,2462 -0,7814%* 0,2463
Pesquisa -0,5694* 0,231 -0,6442** 0,2867
Ingl 0,3580" 0,4103 0,3803° 0,4077
Ing 2 -0,0640'® 0,423 -0,0506° 0,4233
Ing 3 -0,18%2" 0,5041 -0,1654° 0,5032
Cursinho 0,0101™ 0,192 -0,0166° 0,1923
Filho -0,0014" 0,5190 0,0193° 0,5127
PaiFund -0,2639" 0,331 -0,2481° 0,3368
PaiMed 0,1258* 0,2359 0,1046° 0,2351
PaiSupp 0,2040%® 0,261 0,2373° 0,2642
MaeFund 0,3891" 0,3434 0,3849° 0,3410
MaeMed 0,0657" 0,246 0,0510° 0,2486
MaeSupp 0,089™ 0,2526 0,0658° 0,2516

Nivel 2
Prof_assoc -2,2826** 1,0788
Prof_Dout 1,7090** 0,8153
Pos_grad 0,0527* 0,3110
Num_proj -0,0080" 0,0089
Nivel 3
Crise -2,4729%* 0,3111
Constante 3,7993** 0,9103 3,673%** 0,9483

*** Sjgnificativo a 1%; ** Significativo a 5%; ns- Nao significativo.
Fonte: Elaboracao a partir dos dados disponibilizados pelas Pro-Reitorias de Ensino e de Pesquisa da UFV.

69



A. 2- Logit Hierarquico para a estimacao de evasao depois do primeiro ano para os modelos
apenas com variaveis de nivel 1 e o com variaveis de todos s nive

Variaveis Coef. Std. Coef. Std.
Rendimento -0,1197%** 0,0064 -0,1189** 0,0065
Estogue de capital humano 0,0044* 0,0708 0,0029° 0,0708
Noturno 0,1245' 0,187 0,0981%° 0,2058
Cotal -0,1809° 0,3889 -0,1743° 0,3895
Cota2 -0,2154™ 0,4719 -0,2406° 0,4741
Cota3 -0,6921° 0,4373 -0,6799° 0,4375
Cotad -0,7213° 0,5904 -0,719%% 0,5914
Masc -0,2167* 0,1619 -0,2081° 0,1625
Idade 0,0058° 0,0179 0,0059° 0,0180
Precisa trabalhar 0,3416** 0,1729 0,3575* 0,1754
Auxilio -0,6379*** 0,1996 -0,6377** 0,1998
Pesquisa -1,1331*%* 0,2565 -1,149G* * 0,2578
Ingl 0,3140™ 0,3307 0,308%° 0,3309
Ing 2 0,166™ 0,3404 0,1038° 0,3407
Ing 3 0,2629" 0,4014 0,2651° 0,4019
Cursinho -0,3226* 0,1592 -0,3200** 0,1599
Filho -0,4004™ 0,4042 -0,3966° 0,4045
PaiFund -0,31106°® 0,2726 -0,3059° 0,2725
PaiMed 0,1342% 0,1996 0,1356° 0,2000
PaiSupp 0,282 0,2255 0,286%° 0,2259
MaeFund 0,685** 0,2748 0,6716** 0,2754
MaeMed 0,3892** 0,2030 0,4013** 0,2037
MaeSupp 0,2496* 0,200 0,2488° 0,2211

Nivel 2
Prof _assoc 1,1016° 1,3731
Prof_Dout -0,3095%° 0,6702
Pos_grad -0,0204° 0,2669
Num_proj 0,0044° 0,0088
Nivel 3
Crise 5,1936** 0,9830
Constante 4,7109** 1,2005 6,1982** 0,9434

*** Significativo a 1%; ** Significativo a 5%; nsNao significativo.
Fonte: Elaboracao a partir dos dados disponibilizados pelas Pr6-Reitorias de Ensino e de Pesquisa da UFV.
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